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精准量化AGI进展，定义人类迈向AGI的路线图

Accurately quantifying the progress of AGI, 
defining the roadmap for humanity's journey towards AGI.
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第1部分 

2024年4月大模型关键进展

1.2023-2024大模型关键进展   2.中文大模型全景图



（关键进展）

时间

准备期

成长期

爆发期

自2022年11月30日ChatGPT发布以来，AI大模型在全球范围内掀起了有史以来规模最大的人工智能浪潮。国内学术和产业界在过去一年也有了实质性的突破。

   大致可以分为三个阶段，即准备期（ChatGPT发布后国内产学研迅速形成大模型共识）、成长期（国内大模型数量和质量开始逐渐增长）、爆发期（各行各业开

   源闭源大模型层出不穷，形成百模大战的竞争态势）。

故事的起点：ChatGPT发布

国内迅速形成大模型共识

• 百度发布文心一言1.0

      

2023-2024大模型关键进展

2022.12 2023.02 12月 2024年1-2月 2024年3-4月6月

• OpenAI发布GPT-4

• 清华开源ChatGLM

• 360发布360智脑

• 科大讯飞发布星火

• 阿里云发布通义千问

• Meta开源Llama2

• 百川智能开源Baichuan

• OpenAI发布GPT-4 Turbo、
多模态GPT-4V

• 百度升级文心一言4.0

• 阿里云开源Qwen-7B
• 华为发布盘古3.0

• 字节跳动公测大模型产品豆包

• vivo发布BlueLM

• 小米发布大模型MiLM

• 西湖心辰发布西湖大模型

• 零一万物开源Yi-34B

• 科大讯飞升级星火3.0

• 云从科技发布从容大模型

• OPPO发布AndesGPT

• 商汤科技发布商量2.0

• Google发布
    多模态大模型Gemini

• 腾讯发布混元助手

SuperCLUE：AI大模型2023-2024年关键进展

• OpenAI发布文生视频Sora

• 百川智能发布Baichuan3

• MiniMax发布ABAB6

• 智谱AI发布GLM-4

• Google发布Gemini1.5

• Google开源Gemma

• 科大讯飞发布星火3.5

• 阿里云开源qwen1.5

• ......

• Meta开源Llama3

• 商汤发布SenseChat5.0

• MiniMax发布ABAB6.5

• KimiChat支持200万上下文

• Claude3发布

• 天工3.0MOE模型发布

• X.AI开源Grok-1

• 阶跃星辰发布Step系列
通用大模型

• ......
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2024年值得关注的中文大模型全景图



第2部分 

测评体系

1.SuperCLUE介绍    2.测评体系   3.测评方法及示例 



01

02

03

在人工智能大模型开发的竞争日益激烈的今天，模型开发方主导的评测可能存在偏向自

家产品的风险。与之形成鲜明对比的是，SuperCLUE作为一个完全独立的第三方评测机

构，承诺提供无偏倚的客观评测结果。SuperCLUE采用先进的自动化评测技术，有效消

除人为因素带来的不确定性，确保每一项评测都公正无私。通过这种方法，SuperCLUE

帮助用户准确理解各种AI模型的真实性能，支持他们做出更明智的选择。

独立第三方测评，非大模型方主导

中 文 语 言 理 解 测 评 基 准 C L U E （ T h e  C h i n e s e  L a n g u a g e 
Understanding Evaluation）是致力于科学、客观、中立的语言模型

评测基准，发起于2019年。陆续推出CLUE、FewCLUE、KgCLUE、

DataCLUE等广为引用的测评基准。

SuperCLUE是大模型时代CLUE基准的发展和延续。聚焦于通用大模型

的综合性测评。传统语言模型测评往往局限于学术范围的单轮选择题，

SuperCLUE根据多年的测评经验，基于通用大模型在学术、产业与用户

侧的广泛应用，构建了多层次、多维度的综合性测评基准。

独立第三方

多轮 十大维度

高保密性

其他测评                               SuperCLUE

不同于传统学术领域的评测，SuperCLUE从通用基准维度的选择、安全和智能体专项测

评的设计，到行业大模型测评基准的推出，所有评测的目的都是为产业和应用服务。真

实反应通用大模型与产业应用之间的差距，引导大模型提升技术落地效果，在通用能力

的基础上更好的进行垂直领域的应用。

不限于学术领域的测评，更为了服务产业界

不同于传统测评通过选择题形式的测评，SuperCLUE目标是与真实用户体验目标保持一

致，所以纳入了开放主观问题的测评。通过多维度多视角多层次的评测体系以及对话的

形式，真实模拟大模型的应用场景，真实有效的考察模型生成能力。

同时，SuperCLUE通过构建多轮对话场景，更深层次考察大模型在真实多轮对话场景的
应用效果。对大模型的上下文、记忆、对话能力全方位评测。

测评方式与真实用户体验目标一致

非独立第三方

单轮

学术

保密性低

VS

SuperCLUE
三大特征

产业+用户视角

SuperCLUE与其他测评的区别

SuperCLUE介绍



测评体系

行业基准

专项基准

数据及平台

汽车 电商

Agent智能体

 Data Scientric AI 自动化评估系统

海量评估集 智能质检 通用/行业/专项测评体系

分布式模型调用

高效自动化评价

• 模型对战

• 逐点评分国内外模型答案库 自动化评价数据

金融 工业 智能
座舱 娱乐 医疗 手机 教育 办公政务

Safety安全 文生图

图片质量

图文一致性

内容创作

多模态理解

视觉感知

常识推理

图文理解

文生视频

中文

物理引擎

应用潜力

通用基准
多轮开放式SuperCLUE-OPEN 三大能力客观题SuperCLUE-OPT

计算 逻辑推理 代码 知识百科 生成与创作 长文本 角色扮演 语言理解 工具使用 安全 基础能力 中文特性 学术专业

总体综合得分

各项任务得分

各模型/版本横向对比

Math6数学 Code3代码

知识

已发布

即将发布

语言模型基准 多模态基准

中文、多步推理 端到端、多级难度 工具、规划、记忆 安全、负责、指令

中文、多样性知识

Role角色扮演 200K超长文本-大海捞针RAG检索增强生成
中文、单文档、多文档、对比法 中文、多任务、多应用 中文、多长度分布、多题材

长文本
摘要、解析、创作

推理
中文、复杂推理



为更真实反应大模型能力，本次测评采用多维度、多视角的综合性测评方案，由十大基础任务组成，题目为多轮开放式简答题。评测集共2194题，以下为

评测集与测评方法简述。

测评方法

SuperCLUE多轮开放式通用十大数据集

理
科

计算
包括线性代数、概率统计、

微积分及数学多步推理算

术在内的基础数学数据集。

工具使用

逻辑推理

包括三段论、关系推理、

朴素推理等在内的中文逻

辑推理数据集。

代码
HumanEval的中文升级版，

分为初级、中级和高级的8

种常见类型代码数据集。

用来评估大模型的Agent能力，包括检索、调用、规划API以及通用工具使用能力的数据集。

知识百科
基础知识类数据集，包括

但不限于历史、地理、科

学、体育、娱乐、艺术。

语言理解

基础语义理解数据集，包

括但不限于信息抽取、意

图识别、情感分析、摘要。

长文本
考察长文处理能力的数据

集，包括全文摘要、线索

摘要、多文本创作等。

角色扮演
考察模型角色模拟扮演能

力，包括语言风格、行为

习惯、角色背景等数据集。

生成与创作

包括但不限于广告文案、

技术写作、公文写作、文

学创作的数据集。

安全
包括但不限于违法犯罪、

财产隐私、偏见歧视、脏

话侮辱、道德伦理等。

文
科

测评方法

评测流程：

我们采用高级AI模型（例如GPT-4 Turbo）来评估不同

任务的表现，根据设定的评价标准进行打分（1-5分）。

以【逻辑推理】任务为例，设定的评价标准包括：符合

基本要求、推理准确性、结论合理性。

假设在一个具体的题目中，模型A的得分如下：符合基

本要求3分、推理准确性4分、结论合理性5分。首先，

我们计算这一题目的平均得分：

因此，该题目的具体得分为4分。

最后，将所有题目的得分进行归一化处理，以确保满分

为100分。这样，每个任务的得分都能清晰地反映模型

在不同标准下的表现。



长文本-测评方法

问题背景
全面数字化生存视域下“人工智能引擎电影”（AIEM）
的出现与发展 2022年以来，人工智能生成内容（AIGC）
迅速发 展， 2023年闯入大众视野。ChatGPT类的人工智
能聊 天工具一时激起全民试用风潮。Midjourney、Stable 
Diffusion、DALL·E2等文生图工具更是引起广泛的 创意
试验，社交媒体平台上涌现大量用户创意生成的 人工智
能图像内容。工具的进步使创意得以解放，人 们不再需
要依托绘画技巧便可以制作、创造、实现脑 海中的丰富
意象。Gen-2为代表的文生影像工具虽不 像前两者一样
广为流传，但也因其便捷、快速、直观 的运动影像生成
能力而引起影视行业的惊叹和关注。 这里提及的各种人
工智能工具拥有一个普遍特点—— 在短时间内快速、频
繁地更新、迭代，生成能力随着 数据的丰富而无限向真
人、真实世界、真实感官靠近。

...<中间省略>...
回顾历史，每一次内容分发渠道的变革，都将引起整个
影视产业布局的重塑。移动互联时代，影视产业虽然取
得了突飞猛进的发展， 但在分发渠道上，依然有很多问
题——盈利模式缺陷，传输效率低下，盗版横行泛滥等
等，难以解决。伴随全面数字化的时代的开启，可以乐
观地说，下一场变革已经到来。 

问题
请针对所提供的文档《全面数字化生存视域下“人工智
能引擎电影”（AIEM）的出现与发展_陈洪伟》，从文
中抽取与“人工智能引擎电影”（AIEM）密切相关的
信息，撰写一篇不超过500字的中文摘要。在摘要中，需
阐明AIEM在全面数字化生存背景下的出现原因，该领
域的技术进步和发展态势，以及其对影视产业未来可能
带来的影响和变革。摘要应依据文章提供的论点和实例，
按照逻辑顺序，先后介绍AIEM的概念基础、技术演进、
行业应用和前景展望。

        随着全面数字化生存时代的来临，一种新型电影形态“人工智能引擎电影”
（AIEM）应运而生。AIEM是数字电影发展的深化产物，其诞生与成长根植于信
息的数字化与信息化进程。信息的数字化始于将传统非比特信息（如胶片电影）
编码为数字信息，实现信息的传播；数字信息化则表现为在数字信息领域内完成
信息的生成与传播，无需传统信息手段介入。电影产业中，从传输数字化到内容
数字化、流程数字化的演进，为AIEM的孕育提供了土壤。
    AIEM作为一种高度数字化、依赖比特信息交互构建并传播的电影形式，其核
心特征体现在：（1）原子信息低依赖性，通过算法驱动实时渲染，显著降低了对
现实世界物质材料的依赖，释放了创作自由度；（2）实时渲染技术使得导演能够
即时观察和调整创作效果，极大提升了制作效率；（3）融合真人电影与动画电影
的生产工艺，通过算法弥合了二者间的艺术界限，创造出更丰富多元的影像世界；
（4）运转高效，流程再造，如引入实时渲染、非线性编辑等工具，简化并加速了
电影制作过程；（5）分发渠道全数字化，AIEM内容能便捷地在各类数字化平台
发行，且易于转化为VR版本，实现多维度分发。
    AIEM的出现与技术进步不仅革新了电影制作工艺，也对影视产业未来带来了
深远影响与变革。首先，三维影像数字资产的重要性日益凸显，成为AIEM发展的
重要支撑。加大对数字资产库的建设和管理力度，有利于在全面数字化时代抢占
先机。其次，算法在AIEM制作中的主导地位愈发显著，掌握并研发先进的算法技
术，以及培养能够驾驭算法进行影视创作的专业人才，将成为产业竞争的关键。
最后，AIEM的全面数字化特性使其天然适配新兴的数字化内容分发渠道，如XR
设备，有望重塑内容分发格局，催生新的盈利模式，提升传输效率，助力打击盗
版现象。
    综上所述，人工智能引擎电影（AIEM）作为全面数字化生存背景下电影发展的
新形态，凭借其原子信息低依赖性、算法驱动、实时渲染、流程再造及全数字化
分发等特性，正在深刻改变电影制作工艺，推动影视产业向更高效、多元、沉浸
式的方向发展。同时，对三维影像数字资产的重视、算法技术的创新与人才培养，
以及顺应数字化内容分发趋势，将是AIEM引领影视产业未来变革的重要着力点。

我的思考与答案： 
AIEM是一种在全面数字化时代背景下出现的电影制作新形
态，它涵盖了从信息数字化到数字信息化的全过程，以及电
影制作中的传输、内容以及流程的数字化转型。AIEM利用
人工智能和引擎技术，通过实时渲染和算法驱动等手段，降
低了对现实物理世界的依赖，提高了创作自由度和生产效率。
同时，三维影像数字资产、算法技术以及数字化分发平台的
应用，都将成为AIEM发展的重要支撑点。

问题及改进的反馈意见： 
模型的回答沿用了问题中的文字结构和术语，提供了一个精
确且连贯的AIEM的概念摘要，概述了其技术演进、行业应
用和前景展望。模型的回答中虽然信息基本准确，但有少许
内容的重复和例子的缺失，如在讲述AIEM技术特性时没有
具体案例支持。

打分与评价开始：
1.基于“符合基本要求”： 模型的回答以清晰的方式概括了
AIEM的关键概念和重要性，并且紧紧围绕问题引导进行了
答复，得4分；
2.基于“推理准确性”： 模型的回答在描述AIEM出现的原因
和其对行业的潜在影响和变革时推理正确，准确地涵盖了所
有相关信息，得4分；
3.基于“结论合理性”：模型的回答合理地综合了AIEM当前的
技术和未来的发展潜力，结论性的陈述符合文章的主旨，得4
分。
综合以上，AI助手的回答的综合得分（平均分）为4分。

问题 模型答案
（通义千问2.1）

超级模型
（裁判）



逻辑推理-测评方法（首问）

假设我们有一个神奇的村庄，村庄中的居民都遵
守一定的规则。这些规则是：
信息1：村庄中只有两种类型的居民，真实者和虚
伪者。真实者总是说真话，虚伪者总是说谎。
信息2：真实者知道自己是真实者，虚伪者也知道
自己是虚伪者。
信息3：每个居民都知道村庄中其他所有居民的类
型。
你在村庄中遇到了四个居民：W，X，Y和Z。他
们对你说了以下的话：
信息4：W说：“X和我是同一类型。”
信息5：X说：“Y和我是不同类型。”
信息6：Y说：“Z是虚伪者。”
信息7：Z说：“W是虚伪者。”
问题：基于以上信息，你能确定W，X，Y和Z分
别是什么类型的人吗？

要确定W，X，Y和Z的类型（真实者或虚伪者），我们可以根
据他们的说法以及给定的规则进行逻辑分析。
1. 首先考虑W说："X和我是同一类型。" 这句话有两种可能性：
 - 如果W是真实者，那么X也必须是真实者。
 - 如果W是虚伪者，那么X实际上与W是不同类型。
2. 接着看X的话："Y和我是不同类型。"
 - 如果X是真实者，那么Y必须是虚伪者。
 - 如果X是虚伪者，那么Y实际上与X是同一类型。
3. 然后是Y说："Z是虚伪者。"
 - 如果Y是真实者，那么Z确实是虚伪者。
 - 如果Y是虚伪者，那么这句话是假的，所以Z是真实者。
4. 最后，Z说："W是虚伪者。"
 - 如果Z是真实者，那么W确实是虚伪者。
 - 如果Z是虚伪者，那么这句话是假的，所以W是真实者。
现在，我们尝试根据这些信息找出一致性：
- 如果假设W是真实者，那么X也是真实者（根据1）。X是真实
者意味着Y必须是虚伪者（根据2），如果Y是虚伪者，Z必须是
真实者（根据3），这时Z说W是虚伪者与W真实者的假设矛盾。
- 因此，W不能是真实者，W必须是虚伪者。那么X与W是不同
类型，所以X是真实者。
- 既然X是真实者，Y和X必须是不同类型，所以Y是虚伪者。
- Y是虚伪者说Z是虚伪者，这意味着Y说的是谎言，因此Z是真
实者。
- 如果Z是真实者，那么他的话“W是虚伪者”是真的，这与我
们的推导相符。
综上所述：
- W是虚伪者。
- X是真实者。
- Y是虚伪者。
- Z是真实者。

我的思考与答案：
依据给定的规则，可以通过对话和逻辑推断出每个
居民的真实身份。W说X和他是同一类型，假设W是
真实者，那么X也是真实者。X说Y与他不同类型，
那么如果X是真实者，Y是虚伪者。Y说Z是虚伪者，
假设Y是真实者，则Z是虚伪者，但Z说W是虚伪者，
这就与假设W是真实者矛盾。因此，我们转换假设：
W是虚伪者，则X是真实者，Y作为X的相反，是虚
伪者，Y说Z是虚伪者，但因为Y是虚伪者，则Z为
真实者，Z说W是虚伪者证实了我们的假设。所以得
出W和Y是虚伪者，X和Z是真实者。

问题及改进的反馈意见：
AI助手的回答是逻辑清晰且正确的。它遵循了用户
的问题意图，对给定的信息进行了合理的逻辑分析，
并得出了正确的结论。

打分与评价开始：
1. 基于“符合基本要求”：AI助手的回答遵循了用户
的意图并 satisfactorily回应了用户的问题，逻辑清晰。
得5分；
2. 基于“推理准确性”：AI模型基于提供的信息进行
了有效的逻辑推理，步骤严密、合理。得5分；
3. 基于“结论合理性”：AI助手得出的结论与问题设
置和现实世界的逻辑推理常识完全一致。得5分。
综合以上，AI助手的回答的综合得分（平均分）为5
分。

首问 模型答案
（gpt4-turbo-0125）

超级模型
（裁判）



逻辑推理-测评方法（追问）

追问：
如果我们修改信息6，使其变为新的信息：
信息6：Y说：“W和X是同一类型。”

那么，在这个新的信息下，你能确定W，X，Y
和Z分别是什么类型的人吗？

基于新的信息6（Y说：“W和X是同一类型。”），我们重新分析整个情况。
1. W说：“X和我是同一类型。” 这意味着：
 - 如果W是真实者，那么X也是真实者。
 - 如果W是虚伪者，那么X与W是不同类型。
2. X说：“Y和我是不同类型。”
 - 如果X是真实者，那么Y是虚伪者。
 - 如果X是虚伪者，那么Y与X是同一类型。
3. 根据新信息6，Y说：“W和X是同一类型。”
 - 如果Y是真实者，那么W和X确实是同一类型。
 - 如果Y是虚伪者，那么W和X是不同类型。
4. Z说：“W是虚伪者。”
 - 如果Z是真实者，那么W确实是虚伪者。
 - 如果Z是虚伪者，那么W是真实者。
现在，考虑新的逻辑关系：
- 如果W是虚伪者（根据Z的说法，假设Z是真实者），X应该不是与W同一类型，
Y的话（假设为真）则与之冲突。因此，我们需要找到一个自洽的逻辑。
- 如果假设Z说的是真的（即W是虚伪者），那么Y的话是假的，因为假如Y说的是
真的，则W和X是同一类型，和W为虚伪者矛盾，因为如果W和X同类型，按W的
话两者都应该为真实者或虚伪者，但W如果为虚伪者则不能使X也为虚伪者（根据
W和X不能都是虚伪者，因为X说Y和我是不同类型，如果X也是虚伪者，则意味
着Y也是虚伪者，这与他们都知道对方身份的前提矛盾）。
重新审视逻辑关系和前提条件，我们看到这个新的信息设置似乎带来了一些逻辑
上的复杂性，可能刚才的分析过程中对信息的处理有误。让我们根据新的信息6进
行修正：
- 从Y说“W和X是同一类型。”开始考虑，我们需要先确定Y的真实性。如果Y是
真实的，W和X确实是同一类型。但如果Y是虚伪的，那么W和X是不同类型。
考虑到我之前的分析可能过于复杂或部分逻辑处理有误，我们简化问题如下：
- 如果W和X是同一类型，并考虑Y关于他们的陈述，这个信息本身无论是真是假，
都不足以直接断定Y的类型，需要结合Z的说法以及其他逻辑关系。
以下尝试的分析存在逻辑上的漏洞：
- 如果我们错在分析逻辑上，对此表示道歉。基于新信息的确切分析应聚焦于这
些人的陈述之间的逻辑一致性及冲突。我的先前分析尝试建立在部分重叠的假设
上，这可能没有清晰解释真实情况。
重审这些条件，我们确实需要坚守一贯的逻辑分析，但基于新信息6，我们实际上
没有足够信息明确断言每个人的类型，因为我的重叠逻辑分析导致了混淆。

我的思考与答案：
基于信息6修改后的新情况，我们应该重新评估每个居民的
类型。首先，如果假设Y是真实者，则W和X应当是同一类
型。但如果Y是虚伪者，W和X应当是不同类型。同时我们
有Z的声明：“W是虚伪者。”现在必须要解决的问题是Z
的声明是否真实。
- 假设Z是真实者，那么W是虚伪者。这意味着X不能和W是
同一类型，因此X是真实者。根据X的说法，Y是虚伪者，
这与我们的前提假设Y是真实者矛盾。因此，Y必须是虚伪
者。
- 如果Y是虚伪者，那么W和X不是同一类型。并且，根据上
面的推理，Z应当是真实者。由于Z说W是虚伪者，这意味
着X是真实者。这样，所有的声明都是有一致性的，因此我
们可以确定，W和Y是虚伪者，而X和Z是真实者。

问题及改进的反馈意见：
模型的第二个回答较为混乱，深入分析遇到了一些逻辑上的
错误。模型提出了正确的第一步推理，但在之后的连接和整
合上出现了问题，导致分析过程十分冗长和复杂。

打分与评价开始：
1. 基于“符合基本要求”：模型试图遵循用户的意图并解答问
题，但过程中的混淆降低了回答的质量。得3分；
2. 基于“推理准确性”：模型在推理时表现出了混乱，并且未
能正确处理逻辑关系。尽管模型尝试进行了分析，但由于其
分析中存在逻辑漏洞，此项得分较低。得2分；
3. 基于“结论合理性”：模型的结论没有明确地给出，差错的
推理过程影响了结论的合理性。用户无法从这个回答中获得
明确的结论。得2分。
综合以上，AI助手的回答的综合得分（平均分）为2.33分。

追问 模型答案
（gpt4-turbo-0125）

超级模型
（裁判）



代码-测评方法

from typing import List, Dict, Union, Tuple
def analyze_complex_data(records: List[Dict[str, Union[str, List[float]]]]) -> Tuple[str, float, 
float, float, str, float, float, float]:
    """
    从给定的数据中找出平均交易金额最高和最低的用户以及其对应的最高和最低交易记录。
    数据是一个字典列表，每个字典包含用户的ID和他们的交易记录。
    返回一个元组，包含平均交易金额最高的用户ID，他的平均交易金额，他的最高和最低
交易记录，以及平均交易金额最低的用户ID，他的平均交易金额，他的最高和最低交易记
录。
    保证交易金额最高的用户信息在前。如果平均金额相同，返回ID字典序最小的用户。
输出的金额结果保留四舍五入到小数点后两位。
    >>> analyze_complex_data([
            {"user_id": "user1", "transactions": [100.0, 200.0, 300.0]},
            {"user_id": "user2", "transactions": [150.0, 250.0, 350.0]},
            {"user_id": "user3", "transactions": [50.0, 150.0, 250.0]},
            {"user_id": "user4", "transactions": [120.0, 220.0, 320.0]}
        ])
    ("user2", 250.0, 350.0, 150.0, "user3", 150.0, 250.0, 50.0)
     >>> candidate([
    {"user_id": "user1", "transactions": [500.0, 600.0, 700.0, 800.0]},
    {"user_id": "user2", "transactions": [300.0, 400.0, 500.0, 600.0]},
    {"user_id": "user3", "transactions": [100.0, 200.0, 300.0, 400.0]},
    {"user_id": "user4", "transactions": [200.0, 300.0, 400.0, 500.0]}
        ])
    ("user1", 650.0, 800.0, 500.0, "user3", 250.0, 400.0, 100.0)
    """

def check(candidate):
    assert candidate([
            {"user_id": "user1", "transactions": [100.0, 200.0, 300.0]},
            {"user_id": "user2", "transactions": [150.0, 250.0, 350.0]},
            {"user_id": "user3", "transactions": [50.0, 150.0, 250.0]},
            {"user_id": "user4", "transactions": [120.0, 220.0, 320.0]}
        ])==("user2", 250.0, 350.0, 150.0, "user3", 150.0, 250.0, 50.0)
    assert candidate([
            {"user_id": "user1", "transactions": [400.0, 500.0, 600.0]},
            {"user_id": "user2", "transactions": [100.0, 200.0, 300.0]},
            {"user_id": "user3", "transactions": [200.0, 300.0, 400.0]},
            {"user_id": "user4", "transactions": [300.0, 400.0, 500.0]}
        ]) == ("user1", 500.0, 600.0, 400.0, "user2", 200.0, 300.0, 100.0)

...<中间省略>...
   

    assert candidate([
            {"user_id": "user1", "transactions": [150.0, 200.0, 250.0]},
            {"user_id": "user2", "transactions": [100.0, 150.0, 200.0, 250.0]},
            {"user_id": "user3", "transactions": [200.0, 250.0, 300.0, 350.0]},
            {"user_id": "user4", "transactions": [300.0, 350.0, 400.0, 450.0]}
        ]) == ("user4", 375.0, 450.0, 300.0, "user2", 175.0, 250.0, 100.0)
    assert candidate([
            {"user_id": "user1", "transactions": [150.0, 180.0, 220.0]},
            {"user_id": "user2", "transactions": [400.0, 450.0, 500.0, 550.0]},
            {"user_id": "user3", "transactions": [200.0, 240.0, 280.0, 320.0]},
            {"user_id": "user4", "transactions": [300.0, 330.0, 360.0, 390.0]}
        ]) == ('user2', 475.0, 550.0, 400.0, 'user1', 183.33, 220.0, 150.0)

问题 测试用例



代码-测评方法

from typing import List, Dict, Union, Tuple
def analyze_complex_data(records: List[Dict[str, Union[str, List[float]]]]) -> Tuple[str, float, 
float, float, str, float, float, float]:
    """
    从给定的数据中找出平均交易金额最高和最低的用户以及其对应的最高和最低交易
记录。
    数据是一个字典列表，每个字典包含用户的ID和他们的交易记录。
    返回一个元组，包含平均交易金额最高的用户ID，他的平均交易金额，他的最高和
最低交易记录，以及平均交易金额最低的用户ID，他的平均交易金额，他的最高和最
低交易记录。
    保证交易金额最高的用户信息在前。如果平均金额相同，返回ID字典序最小的用户。
    输出的金额结果保留四舍五入到小数点后两位。
    """
    user_avg_transactions = {}
    for record in records:
        user_id = record["user_id"]
        transactions = record["transactions"]
        avg_transaction = round(sum(transactions) / len(transactions), 2)
        max_transaction = round(max(transactions), 2)
        min_transaction = round(min(transactions), 2)
        user_avg_transactions[user_id] = (avg_transaction, max_transaction, min_transaction)

    sorted_users = sorted(user_avg_transactions.items(), key=lambda x: x[1][0], reverse=True)
    max_user_id, max_avg, max_max, max_min = sorted_users[0]
    min_user_id, min_avg, min_max, min_min = sorted_users[-1]

    return (max_user_id, max_avg, max_max, max_min, min_user_id, min_avg, min_max, 
min_min)

单元测试报错信息如下：
ValueError: not enough values to unpack (expected 4, got 2)

报错位置为红色字体部分：
```
    max_user_id, max_avg, max_max, max_min = sorted_users[0]
```
分析：
当传入参数运行函数
analyze_complex_data([
{"user_id": "user1", "transactions": [500.0, 600.0, 700.0, 800.0]},
{"user_id": "user2", "transactions": [300.0, 400.0, 500.0, 600.0]},
{"user_id": "user3", "transactions": [100.0, 200.0, 300.0, 400.0]},
{"user_id": "user4", "transactions": [200.0, 300.0, 400.0, 500.0]}
    ])
运行到报错位置时，sorted_users的值为：
[('user1', (650.0, 800.0, 500.0)), ('user2', (450.0, 600.0, 300.0)), ('user4', (350.0, 
500.0, 200.0)), ('user3', (250.0, 400.0, 100.0))]
sorted_users[0]的值为：
('user1', (650.0, 800.0, 500.0))
只有两个元素，因此，运行
```
max_user_id, max_avg, max_max, max_min = sorted_users[0]
```时会报错

模型答案
（Llama3-70B- T） 代码测试
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模型 机构 简介 模型 机构 简介

1.GPT-4-Turbo-0125 OpenAI 2024年1月25日发布的GPT-4-turbo的更新版本 17.Claude3-Opus Anthropic 官方发布的API 版本；Claude3-Opus

2.GPT-4-Turbo-0409 OpenAI 2024年4月9日发布的GPT-4-turbo的更新版本 18.Gemini-pro Google 官方发布的1.0API版本Gemini-pro

3.GPT-4(官网) OpenAI GPT-4官方网页版本，支持联网功能 19.云雀大模型 字节跳动 官方发布的API版本：skylark3-pro-4k

4.文心一言4.0 百度 官方付费使用的文心一言V4.0的API版本 20.qwen-1.5-14b-chat 阿里巴巴 开源1.5代14B的Chat版本

5.GLM-4 清华&智谱AI 官方公开发布的GLM-4的API版本 21.Llama-3-8B-Instruct Meta 官方开源的3代8B的Chat版本

6.通义千问2.1 阿里巴巴 官方公开发布的API版本：qwen-max-longcontext 22.XVERSE-13B-L 元象科技 开源的XVERSE-13B-LONGCONTEXT

7.腾讯Hunyuan-pro 腾讯 腾讯混元官方公开发布的API版本：Hunyuan-pro 23.qwen-1.5-7b-chat 阿里巴巴 开源1.5代7B的Chat版本

8.Baichuan3 百川智能 官方小范围内测API版本 24.Llama-3-70B-Instruct(千帆) Meta 百度千帆平台的Llama3的70B版本

9.讯飞星火V3.5 科大讯飞 官方公开发布的星火V3.5的API版本 25.GPT-3.5-Turbo-0125 OpenAI 2024年1月25日发布的GPT-3.5-turbo的更新版本

10.Moonshot(Kimi) 月之暗面 官方网页版产品【Kimi】 26.Baichuan2-13B-Chat-v2 百川智能 开源的第二代13B的Chat版本V2

11.MiniMax-abab6.1 稀宇科技 官方小范围内测API版本，版本号为abab6.1 27.ChatGLM3-6B 清华&智谱AI 开源的第三代6B版本

12.山海大模型 云知声 官方小范围内测API版本 28.gemma-7b-it Google 开源的7B版本

13.qwen-1.5-72b-chat 阿里巴巴 开源1.5代72B的Chat版本 29.Chinese-Alpaca2-13B yiming cui
（个人开发者） 个人开源的基于Llama2的汉化版中文模型

14.从容大模型V1.5 云从科技 官方小范围内测API版本 30.Llama-2-13B-Chat Meta 官方开源的2代13B的Chat版本

15.阶跃星辰step-1-32k 阶跃星辰 官方公开发布API版本：step-1-32k 31.Llama-2-7B-Chat Meta 官方开源的2代7B的Chat版本

16.360gpt-pro 360 官方公开发布API版本：360gpt-pro 32.Llama-3-70B-Instruct(poe) Meta 在POE平台的Llama3的70B版本

本次测评数据选取了SuperCLUE-4月测评结果，模型选取了国内外有代表性的32个大模型在4月份的版本。

测评模型列表



基础能力

应用能力

潜力探索者 技术领跑者

实用主义者 卓越领导者

文心一言4.0

通义千问2.1

MoonShot(Kimi)

GLM-4

qwen-1.5-7b-chat

MiniMax_Abab6.1

ChatGLM3-6B

云雀大模型(字节)

XVERSE-13B-L

Baichuan2-13B-Chat

GPT-4-Turbo-0125

GPT-4(官网)

GPT-3.5-Turbo-0125

Claude3-Opus

Llama-2-13B-Chat

Llama-3-8B-Instruct

注：1. 两个维度的组成。基础能力，包含：专业与技能、语言与知识（不包括角色扮演）、传统安全；应用能力，包括：工具使用、角色扮演。
2. 四个象限的含义。它们代表大模型所处的不同阶段与定位，其中【潜力探索者】代表模型正在技术探索阶段拥有较大潜力；【技术领跑者】代表模型聚焦基础技术研究；
【实用主义者】代表模型在场景应用上处于领先定位；【卓越领导者】代表模型在基础和场景应用上处于领先位置，引领国内大模型发展。

Chinese-Alpaca2-13B

360gpt-pro

Gemini-pro

来源：SuperCLUE, 2024年4月30日

Baichuan3

讯飞星火V3.5

qwen-1.5-72b-chat
从容大模型V1.5

qwen-1.5-14b-chat

gemma-7b-it

Llama-2-7B-Chat

GPT-4-Turbo-0409

腾讯Hunyuan-pro
山海大模型(云知声)

step-1-32k(阶跃星辰)
Llama-3-70B-Instruct(poe)

Llama-3-70B-Instruct(千帆)

SuperCLUE模型象限



海外模型 国内模型国内外大模型SuperCLUE基准得分

来源：SuperCLUE,  2024年4月30日

注：由于部分模型分数较为接近，为了减少问题波动对排名的影响，本次测评将相距0.25分区间的模型定义为并列，报告中分数展示以上区间为主。

国内对外大模型总体发展态势

1.GPT-4 Turbo领跑，国内奋起直追

GPT-4-Turbo以  79 .13  分 的 绝 对 优 势 领 跑  SuperCLUE 
基 准 测 试 ， 展 现 出 强 大 的 语 言 理 解 、 生 成 和 推 理 能 力 。 国

内 大 模 型 发 展 迅 速 ， 但 与  G P T -4  仍 存 在 差 距 ， 例 如 百 度

文心一言4.0、Baichuan3和GLM-4与GPT-4-Turbo均相

差5分以上。国内企业需持续投入研发，缩小差距，提升模

型性能。

2.国内梯队初现，头部企业引领发展

国内大模型市场形成多梯队格局，头部企业凭借快速迭代、

技 术 积 累 或 资 源 优 势 ， 引 领 国 内 大 模 型 发 展 。 例 如 大 厂 模

型以文心一言4.0、通义千问2.1和腾讯Hunyuan-pro分别

以  72+的 分 数 位 居 国 内 模 型 前 列 。 大 模 型 创 业 公 司 的 代 表

如GLM-4、Baichuan3、Moonshot和Minimax均超过70
分 位 于 大 模 型 第 一 梯 队 。 随 着 技 术 进 步 和 应 用 场 景 拓 展 ，

国内市场竞争将加剧，推动技术创新和产业升级。

3.开源力量崛起，生态日益繁荣

L l a m a 3 、 Q w e n 1 . 5 等 开 源 大 模 型 系 列 表 现 优 异 ， 例 如  
L lama-3-70B- Ins t ruct获 得  68 .77分 、qwen-1 .5-72b-
cha t 获 68 .07 ， 接 近 第 一 梯 队 。 开 源 模 型 的 崛 起 推 动 技 术

开 放 与 普 及 ， 丰 富 大 模 型 生 态 ， 为 各 行 各 业 带 来 更 多 应 用

可能性。

国内外大模型总体表现



  
Chatbot Arena是当前英文领域较为权威的大模型排行榜，由LMSYS Org开放组织构建，  它以公众匿名投票的方式，对各种大型语言模型进行对抗评测。

其中，斯皮尔曼相关系数：0.91，P值：5.50e-6 ；皮尔逊相关系数 : 0.87，P值：5.74e-5；说明SuperCLUE基准测评的成绩，与人类对模型的评估（以大

众匿名投票的Chatbot Arena为典型代表），具有高度一致性。

评测与人类一致性验证1：SuperCLUE VS Chatbot Arena



模型列表 可靠性

模型1 96.00%

模型2 93.14%

模型3 92.93%

模型4 93.14%

平均 93.80%

4月SuperCLUE采用自动化评价的测评方式。

为验证自动化评价的可靠性，SuperCLUE团队在进行正式测评之

前，从2000+道题目中针对4个模型，每个模型随机抽取了100道

题目进行人工复审。

审核内容及标准包括：

评价质量分为：优秀，良好 ，及格，不及格

• 完全不符合自己的判断：不及格（60以下）

• 基本符合自己的判断：及格（60或以上）或良好（75或以上）

• 特别符合自己的判断：评价的特别好：优秀（85或以上）

最后统计可靠性指标，将基 本 符 合 、 特 别 符 合 的 结 果 认 定 为 是 可

靠性较高的评价。

最终各模型可靠性指标结果如下：

通 过 4 个 模 型 的 可 靠 性 分 析 验 证 ， 我 们 发 现 可 靠 性 数 据 分 别 为 9 6 . 0 0 % 、

93.14%、92.93%、93.14%，其中可靠性最低的模型3有92.93%，最高为

模型1的96.00%。平均有93.80%的可靠性。

所以，经过验证，SuperCLUE自动化评价有较高的可靠性。

可靠性验证
说明

验证结果

评测与人类一致性验证2：自动化评价可靠性的人工评估



国内大模型综合表现-SuperCLUE 创业公司(11) vs 大厂(9)

通过SuperCLUE测评结果发现，国内大模型的第一梯队有了更多新的模型加入。Baichuan3在

本次测评中表现不俗拔得头筹，头部模型如文心一言4.0、通义千问2.1、GLM-4继续引领国内

大 模 型 的 研 发 进 度 ， 腾讯Hunyuan-pro首 次 进 入 国 内 大 模 型 第 一 梯 队 表 现 出 较 强 的 竞 争 力 。

Moonshot(Kimi)、从容大模型V1.5、Mimimax-abab6.1表现同样可圈可点。

创业公司

大厂

大厂和创业公司平均成绩对比

大厂平均 67.41

创业公司平均 63.46

• 从国内TOP20大模型的数量来看，创业公司稍

占优势，高于大厂的大模型数量10%。

• 从大厂和创业公司的平均成绩来看，大厂与创业公司

差值约3.95分，较2月份差距在快速缩小。这说明进

入2024年创业公司的大模型研发有了更强竞争力。

国内大模型竞争格局

来源：SuperCLUE，2024年4月28日。注：以上模型排序不代表实际排名，由于部分模型分数较为接近，为了减少问题波动对

排名的影响，本次测评将相距0.25分区间的模型定义为并列，如Moonshot(Kimi)、从容大模型V1.5、MiniMax-abab6.1为并列。



过去10个月国内模型在SuperCLUE基准上的前三名 说明

1.前三甲竞争激烈

通过统计过去10个月国内模型在SuperCLUE
基准上的前三名，可以发现，每个月前三甲的

竞争非常激烈，共有13个大模型取得过前三名。
出现频次最高的有文心一言（9次）、GLM系
列（5次）、讯飞星火（3次）。

2.榜首模型更替频繁

曾经取得过SuperCLUE月榜首位的大模型有5
个。分别是文心一言、BlueLM、SenseChat、
Baichuan、360智脑。其中，百度的文心一言
登顶SuperCLUE月榜的次数最多，分别在7月、
11月、12月、24年2月取得了SuperCLUE最
好成绩。

3.新发布高质量模型引起榜单的变化

我们可以看到，在国内大模型技术发展初期阶

段，各家大模型公司都投入了巨大的人力、算  
力和数据资源，以至于每个月测评结果的前三  
甲都有不同程度的变化，经常会因为新发布的
模型引起榜单的变化。预计今年同样会发生类
似的情况。也非常期待有高质量模型能够持续
保持非常高的水准。

测评月份 �第一名 �第二名 �第三名

24年4月 Baichuan3 GLM-4
通义千问2.1

腾讯Hunyuan-pro
文心一言4.0

24年2月 文心一言4.0 GLM-4 通义千问2.1

12月 文心一言4.0 通义千问2.0 AndesGPT

11月 文心一言4.0 Moonshot Yi-34B-Chat

10月 BlueLM Moonshot 文心一言4.0 

9月 SenseChat3.0 文心一言(网页v2.3.1) ChatGLM2-Pro

8月 Baichuan2-13B-Chat Minimax-abab5 文心一言(网页v2.2.3)

7月 文心一言(网页v2.2.0) ChatGLM-130B 讯飞星火V1.5

6月 360智脑 文心一言 讯飞星火

5月 360智脑 讯飞星火 ChatGLM-130B

国内大模型历月前三甲



我们统计了所有大模型在测评中与GPT-4(官网 )的对战胜率。模型在每道

题上的得分与GPT-4(官网 )相比计算差值，得到胜（差值大于0.5分）、平

（差值在-0.5～+0.5分之间）、负（差值低于-0.5）。

1.整体胜率表现

从 胜 率 来 看 ， 全 球 领 跑 者GPT-4-Turbo-0125 胜 率 为 26 .87% ， 和 率 为

61.04%，说明GPT-4-Turbo-0125在整体能力上明显优于GPT-4。而国

内模型中，通义千问2.1的胜率为国内最高，为24.89%。胜率超过20%的

模 型 还 有 腾讯Hunyuan-pro、Ba ichuan3、GLM-4、 从 容 大 模 型V1.5、

Moonshot(Kimi)等大模型。

2.开源模型胜率情况

在200亿参数量级的开源模型中qwen-1.5-14b-chat的胜率排在首位，展

现出不俗能力。排在2至4位的是Baichuan2-13B-Chat-v2、XVERSE-
13B-L、qwen-1.5-7b-chat，同样表现可圈可点。

3.在基础题目上与GPT4的差距不大

从胜率分布数据可以发现，70%的模型的和率都在50%以上。这说明国内

外大部分模型在基础题目上与GPT4的水平相近，随着任务难度的提升，

不同模型的表现才会有区分度。后续的测评数据会在题目难度的区分性和

评价颗粒度上加强提升。

    结果分析

大模型对战胜率分布图

来源：SuperCLUE,  2024年4月30日。



测评分析

SuperCLUE成熟度指数用以衡量国内大模型在SuperCLUE十大能力是否成熟。

1.语义理解成熟度最高

通过对比数据可以发现，语义理解成熟度最高，有0.82的表现。另外高成熟度的

能力还有生成与创作、角色扮演、传统安全和知识百科，都有超过0.6的表现。

2.长文本与代码的成熟度最低

低成熟度的能力有长文本、代码、计算、逻辑推理。其中国内大模型在长文本与代

码的表现成熟度最低，均只有0.05。

3.成熟度最低任务可以区分大模型的能力层次

SuperCLUE认为，长文本、代码、计算、逻辑推理在通用能力中最具挑战性，也

最能体现通用大模型的能力层次，越好的大模型在低成熟度的能力上表现越好，这

也是国内大模型今年需进一步迭代优化，追赶国外头部大模型的重要能力。

注：SuperCLUE成熟度指数=国内模型最差成绩/国内模型最好成绩

SuperCLUE成熟度指数

SuperCLUE成熟度指数



1.国内外开源主导力量凸显

      总体上国内外开源模型表现相当，由于Meta的Llama3的发布，国外开源模型重新引领全球的开源技术进

展。阿里云继续主导国内的开源进展，其qwen1.5系列开源模型在70B、13B、7B各参数量级中均表现优异。

形成与Llama3旗鼓相当的竞争态势。

2.创业公司开源表现不俗

      国 内 创 业 公 司 的 开 源 模 型 同 样 表 现 不 俗 ， 展 现 出 极 强 的 追 赶 态 势 。 其 中 以 智 谱AI的GLM系 列 、 百 川 智 能

Baichuan系列、元象科技的XVERSE系列为核心之一，均在不同程度上有超过Google的Gemma、Llama2系

列开源模型。其中ChatGLM3-6B以60亿参数量级高于Llama2的130亿参数有10分左右。

13B -14B
在130亿 ～140亿 参 数 量 级 的 开 源 模 型 中 ， 国 内 开 源 模 型 展 现

出很强的竞争力，其中qwen-1.5-14b-chat取得63.51分，是

该 参 数 量 级 下 唯 一 超 过60分 的 开 源 模 型 ，XVERSE-13B-L 和

Baichuan2-13B-Chat同样表现不俗，均有超过50分的表现。

7B - 8B
在70亿～80亿参数量级的开源模型中，Llama-3-8B领跑，qwen-

1.5B-7B-Chat、ChatGLM3-6B紧随其后，同样有不错的表现。

开源竞争格局



第4部分 

通用测评维度详细分析及示例

1.十大能力得分    2.数学能力分析   3.长文本能力分析   4.代码能力分析   5.逻辑推理能力分析   
6.安全能力分析   7.工具使用能力分析 



SuperCLUE十大能力得分



SuperCLUE基准-计算能力

大模型计算能力表现

 闭源模型表现：在SuperCLUE计算能力测评中，国内外模型仍有一定差距。GPT-
4-Turbo-0125取得82.80的高分，领跑全球所有模型。Claude3-Opus同样有不

错表现，仅次于GPT-4取得76.80的高分。国内大模型中从容大模型V1.5表现出色，

取得75.8分，是国内唯一超过75分的大模型。Baichuan3紧随其后得到74.8分。

 开源模型表现：开源模型中Llama-3-70B领跑全球开源模型，有超过部分国内闭

源模型的表现，也是唯一超过70分的开源模型。国内开源模型中qwen-1.5-72b-
chat表现出色，取得68.2分，领跑国内开源模型。200亿参数量级内的开源模型中，

qwen-1.5-14b-chat和Baichuan2-13B-chat-v2表现较好，均超过了50分。

海外模型

国内前三名

其他

来源：SuperCLUE，2024年4月30日。

测 评 分 析

国内外对比

从 国 内 外 头 部 模 型 数 学 计 算 能 力 的 对

比数据看，国内模型有一定优化空间。

国 外 前 三 名 模 型 的 数 学 得 分 相 较 于 国

内前三名平均高出7分。

数 学 计 算 能 力 是 具 有 较 高 难 度 的 、 高

挑 战 的 任 务 ， 具 有 较 高 区 分 性 ， 是 国

内大模型后续重点优化方向之一。



计算-示例（首问）

一艘宇宙飞船在飞行过程中需要进行两次速度提升，每次都需要消耗燃料。假设

飞船的初始速度为�0，每次提速后的速度分别为�1和�2。根据物理定律，飞船在

每次提速过程中的燃料消耗与速度的平方增加量成正比，即第一次提速的燃料消

耗为�12 − �22，第二次提速的燃料消耗为�22 − �12。现在，飞船需要将最终速度提

升至 �2 = 100米/秒，初始速度为�0 = 0米/秒。

请问：如果飞船在两次提速过程中，希望每次都消耗尽可能相同的燃料，那么�1
应该是多少？

要解决这个问题，我们需要根据题目中给出的物理定律来建立方程。根据题目，飞船
在每次提速过程中的燃料消耗与速度的平方增加量成正比。这意味着我们可以建立以
下两个方程：
第一次提速的燃料消耗：�12 − �02

第二次提速的燃料消耗：�22 − �12
由于飞船希望每次消耗的燃料相同，我们可以将这两个方程设置为相等：

�12 − �02 = �22 − �12
已知 �0 = 0 米/秒和 �2 = 100米/秒，我们可以将这些值代入方程中求解 �1。现在，
我将进行计算。
from sympy import symbols, Eq, solve
定义符号
�1 = symbols(�1)已知条件
�0 = 0  # 初始速度
�2 = 100  # 最终速度
建立方程
equation = Eq(�12 − �02, �22 − �12)
求解 �1 
solution = solve(equation, �1)
solution

下面是Python工具的调用结果：
[-50*sqrt(2), 50*sqrt(2)]

解得 �1 的两个可能值为 −2×50和 2×50。由于速度不能为负值，我们只考虑正值，
因此 �1 应该为 2×50 米/秒。用小数表示，这个值大约是 50×1.414=70.71 米/秒。所
以，如果飞船希望每次都消耗尽可能相同的燃料，那么 �1 应该是大约 70.71 米/秒。

首问 模型答案
（从容大模型V1.5）



计算-示例（追问）

如果飞船的燃料总量有限，即 (�12 − �02) + (�22 − �12) ≤
5000，那么飞船能否在满足第一问的条件下完成两次提速？

要解决这个问题，我们需要使用之前得到的�1的值，并将其代入
燃料消耗的限制条件  (�12 − �02) + (�22 − �12) ≤ 5000中。已知 
�0 = 0米/秒、 �2 = 100米/秒 和 �1 = 70.71米/秒（或 2×502
×50 米/秒），我们可以计算总的燃料消耗，并检查它是否小于
或等于 5000。现在，我将进行这个计算。
使用之前得到的 �1 值:
�1 = 50 ×1.414
计算总的燃料消耗
total_fuel_consumption = (�12 − �22) + (�22 − �12)检查燃料消耗是
否小于或等于 5000
can_complete_boosts = total_fuel_consumption ≤ 5000
total_fuel_consumption, can_complete_boosts
下面是Python工具的调用结果：
(10000.0, False)
计算得出，在满足第一次问题的条件下，飞船完成两次提速的总
燃料消耗为 10000。由于这个值大于飞船的燃料总量限制 5000，
因此飞船不能在满足第一次问题的条件下完成两次提速。

追问 模型答案
（从容大模型V1.5）



SuperCLUE基准-长文本能力

大模型长文本能力表现

 国内大模型在长文本能力上有较强竞争力

在SuperCLUE长文本能力测评中，国内大模型表现出色。通义千问2.1取得71.8分，

是全球大模型中唯一超过70分的大模型。GPT-4-Turbo-0125仅随其后，取得69.8
分，领跑国外大模型。Moonshot(Kimi)、山海大模型位列国内2-3名，同样表现优异。

腾讯Hunyuan-pro、Minimax-abab6.1表现可圈可点，有超过65分的表现。

 开源模型在长文本能力上表现超出预期

部分开源模型在长文本能力测评中表现不俗，其中qwen-1.5-72b-chat取得67.0的

高分，超过大多数闭源模型，展现出很强的竞争力。未来在开源生态中长文本能力可

能是模型必备的基本能力。

海外模型

国内前三名

其他

来源：SuperCLUE，2024年4月30日。

测 评 分 析

国内外对比

从 国 内 外 头 部 模 型 长 文 本 能 力 的 对 比

数 据 看 ， 国 内 有 一 定 竞 争 优 势 。 国 内

前 三 名 模 型 的 长 文 本 得 分 相 较 于 国 外

前三名平均高出1.73分。

长 文 本 能 力 是 具 有 产 业 落 地 意 义 的 核

心 能 力 ， 有 助 于 国 内 大 模 型 的 场 景 应

用。



长文本-示例

问题背景
香港中文大学（深圳）人文社科学院在2022年9月24日-9月25日成功举办“新时代下的数字经济发展与治理”
研讨会。两天会议汇聚了来自中国社会科学院、商务部国际贸易经济合作研究院、上海社会科学院、中国
（深圳）综合开发研究院等研究机构以及北京大学、复旦大学、中国人民大学等高校的著名学者和各领域
专家，碰撞前沿思想，共议创新路径，共同探讨数字经济发展的国内外局势，现实发展和未来潜力。会议
嘉宾主要围绕 “数字经济与大国博弈”“数字经济与全球治理”“数字技术与政府治理”“数字经济出海
的机遇与挑战”“数字经济与产业发展”以及“数字经济与区域发展”六大议题展开讨论，就全球视域下
数字经济的发展与治理进行多学科对话与跨领域共享。本文根据会议现场记录整理而成。

...<中间省略>...

对于深圳的企业发展而言，目前依然面临许多区域协调问题、隐形的行政壁垒问题、政策能级问题等。数
字经济领域的长期发展需要破除单一的产业思维，构建全系统的、战略性的系统布局。对此，曹所长提出
了塑造新的竞争优势的六个具体举措，一是调整数字化改革战略统筹，二是推出最具有竞争力的扶持政策，
三是最开放的数字经济生态，四是战略性数字经济企业培育，五是建设数智深圳，六是架构更具规模的数
实融合新场景，以把深圳数字经济打造成国之重器。 

问题
这篇文章是香港中文大学（深圳）人文社科学院举办的研讨会的主题内容和讨论，特别是关于数字经济在
新时代下的发展趋势，以及中国如何在国内外政治环境中利用数字技术优势拓展国际影响力的战略讨论。
请根据文档内容，生成一篇关于“数字经济发展与治理”的会议摘要，简要描述数字经济对社会政治和国
家治理可能带来的影响。确保摘要在800字以内，并准确反映会议中学者和专家对于数字经济未来潜力的分
析和预测。

“新时代下的数字经济发展与治理”研讨会摘要 香港中文大学（深圳）人文社科学院于2022
年9月24日至25日成功举办了“新时代下的数字经济发展与治理”研讨会。会议汇聚了来自中
国社会科学院、商务部国际贸易经济合作研究院、上海社会科学院、中国（深圳）综合开发研
究院等研究机构，以及北京大学、复旦大学、中国人民大学等高校的著名学者和专家。会议围
绕数字经济与大国博弈、全球治理、政府治理、数字经济出海、产业发展、区域发展等议题进
行了深入讨论。
一、数字经济的发展趋势与影响 唐文方教授在开幕致辞中提出了数字经济对中国制度设计和
制度创新的新讨论，以及数字技术如何改变国际政治权力分布。他强调，中国应加强国际话语
权争夺，团结发展中国家和地区，有效利用技术和资源优势，以扩大国际影响力。
郑永年教授在其主旨演讲中指出，数字经济的快速发展开启了“数字文明时代”，并强调中国
应利用制度优势全面赶超美国，引领数字文明。他提出，数字经济的可持续性发展需要处理好
平台、政治和社会三者之间的关系，构建全局性的动员和协调机制。
黄伟教授回顾了数字经济的历史脉络，指出中国在数字经济领域走在世界前列，尤其是在数字
价值应用方面。他提出“智能体系架构iSA”，强调软硬体系生态系统建设的重要性。
曹钟雄博士强调数字经济是一场经济革命，需要战略性、系统性谋划和布局。他提出了塑造新
竞争优势的六个具体举措，包括调整数字化改革战略、推出扶持政策、建设数智深圳等。
二、数字经济对国家治理的影响 会议讨论了数字经济对国家治理的多方面影响。数字技术的
发展，如北斗导航、5G、人工智能等，将改变传统的实力平衡，增强中国国际话语权。同时，
平台经济的发展解构了就业的经济社会生产模式，提高了资源配置效率，推动了技术和产业的
数字化、智能化发展，有利于提高国家治理的智能化、前沿化、个性化。
三、数字经济的未来潜力 专家们普遍认为，数字经济是中国未来发展的关键领域。中国应加
大国际话语权争夺力度，加强国际传播能力，让世界认知中国制度的优越性。同时，应团结广
大发展中国家和地区，广泛开展国际合作。在推动国际关系格局的重组过程中，有效利用技术
和资源优势，扩大中国国际影响力。
四、结论 会议强调了数字经济在新时代下的重要性，以及中国在其中扮演的角色。专家们认
为，数字经济的发展需要多学科的对话与跨领域的共享，需要战略性、系统性的谋划和布局。
中国应利用其在数字技术方面的优势，加强国际合作，推动数字经济的可持续性发展，构建开
放而又具有特点的数字商业生态，以实现在全球范围内的持续领先。
（本摘要根据香港中文大学（深圳）人文社科学院研讨会内容整理而成，字数控制在800字以
内，力求准确反映会议中学者和专家对数字经济未来潜力的分析和预测。）

问题 模型答案
（MoonShot(Kimi)）



SuperCLUE基准-代码能力

大模型代码能力表现

海外模型

国内前三名

其他

来源：SuperCLUE，2024年4月30日。

测 评 分 析

 国外大模型在代码能力上有明显优势

在SuperCLUE代 码 能 力 测 评 中 ， 国 外 大 模 型 有 明 显 的 领 先 优 势 。GPT-4-Turbo-
0125取得87.9分，领跑全球大模型代码能力。国内大模型中讯飞星火V3.5取得78.1
分，排名国内第一，Baichuan3、文心一言4.0紧随其后，排名国内2-3名。GLM-4
同样表现出色，超过70分。

 Llama-3在代码能力上有很强竞争力

Llama-3-70B在代码能力测评中表现不俗，取得72.9分，超过大部分国内外开源模

型，展现出很强的竞争优势，并且Llama-3-8B也有超出50分的表现。

国内外对比

从国内外头部模型代码能力的对比数据看，

国 内 外 差 距 明 显 。 国 内 前 三 名 模 型 的 代 码

得分相较于国外前三名平均低12.19分。

代 码 能 力 是 具 有 较 高 难 度 的 、 高 挑 战 的 任

务 ， 具 有 很 高 区 分 性 ， 同 时 是 大 模 型 落 地

的 重 要 场 景 ， 期 待 国 内 大 模 型 后 续 重 点 优

化。



代码-示例

from typing import List, Dict

def index_documents(documents: List[str]) -> Dict[str, List[int]]:
    """
    给定一系列文档（每个文档为一个字符串），构建一个倒排索引。
倒排索引指的是一个字典，
    其中每个键是一个单词，对应的值是一个列表，表示该单词出现在
哪些文档中（文档的编号为列表的索引）。

    对于每个单词，我们只关心它是否在文档中出现，而不关心它出现
了多少次，也不用区分大小写。列表中的文档编号应该按照升序排列。

    注意：请将所有单词转换为小写，给出的文本之中只会包含字母和
空格。不允许使用re模块，只能用split来分割字符串。

    >>>index_documents([
            "The quick brown fox",
            "jumps over the lazy dog",
            "Pack my box with five dozen liquor jugs"
        ]) 
    {"the": [0, 1], "quick": [0], "brown": [0], "fox": [0], "jumps": [1], "over": 
[1], "lazy": [1], "dog": [1], "pack": [2], "my": [2], "box": [2], "with": [2], 
"five": [2], "dozen": [2], "liquor": [2], "jugs": [2]}
    """

from typing import List, Dict
from collections import defaultdict

def index_documents(documents: List[str]) -> Dict[str, 
List[int]]:
    index = defaultdict(list)
    for i, document in enumerate(documents):
        words = document.lower().split()
        for word in words:
            if i not in index[word]:
                index[word].append(i)
    return dict(index)

问题 模型答案
（Llama-3-70B-Instruct (POE)）



SuperCLUE基准-逻辑推理能力

大模型逻辑推理能力表现

海外模型

国内前三名

其他

来源：SuperCLUE，2024年4月30日。

测 评 分 析

 国外大模型在逻辑推理能力上有明显优势

在 S u p e r C L U E 逻 辑 推 理 能 力 测 评 中 ， 国 外 大 模 型 有 明 显 的 领 先 优 势 。 G P T - 4 -
Turbo-0125取得75.2分，领跑全球大模型逻辑推理能力。国内大模型中Baichuan3
表现出色取得68.6分，排名国内第一，讯飞星火V3.5、GLM-4紧随其后，排名国内

2-3名。文心一言4.0和腾讯Hunyuan-pro同样表现出色，有超过60分的表现。

 国外开源大模型有较强竞争力

Llama-3系 列 开 源 模 型 在 逻 辑 推 理 能 力 测 评 中 表 现 不 俗 ， 其 中 L lama-3-70B取 得

59.6分，超过部分国内外闭源模型，展现出很强的竞争优势，并且Llama-3-8B同样

表现出色，有超过GPT-3.5和部分13B模型的表现。

国内外对比

从国内外头部模型逻辑推理能力的对比

数据看，国内外差距明显。国内前三名

模型的逻辑推理得分相较于国外前三名

平均低6.47分。

逻辑推理能力是具有较高难度的、高挑

战的任务，具有很高区分性，期待国内

大模型后续重点优化。



逻辑推理-示例（首问）

在一个小城市里，有五位朋友：Alex、Ben、Carl、David和Eric。
他们都参加了其中一场比赛，他们才加的比赛各不相同。有五个
比赛：跑步、游泳、骑行、跳远和举重。

以下是我们知道的信息： 
信息1：Alex没有参加游泳比赛和骑行比赛。 
信息2：Ben参加了跑步比赛。 
信息3：Carl没有参加跳远比赛和举重比赛。 
信息4：如果David参加了游泳比赛，那么Alex就会参加跳远比赛。 
信息5：Eric参加了举重比赛。 
信息6：如果Carl参加了游泳比赛，那么David就会参加骑行比赛。
 
问：根据以上信息，Alex参加了哪个比赛项目？

首先，我们来整理已知的信息：
Alex没有参加游泳和骑行比赛。
Ben参加了跑步比赛。
Carl没有参加跳远和举重比赛。
Eric参加了举重比赛。
如果David参加了游泳比赛，那么Alex就会参加跳远比赛。
如果Carl参加了游泳比赛，那么David就会参加骑行比赛。
接下来，我们进行逐步推理：
由信息2和信息4得知，Ben参加了跑步比赛，因此跑步比赛已被选取，剩下的比赛有游泳、骑行、跳
远和举重。
由信息5得知，Eric参加了举重比赛，因此举重比赛也被选取，剩下的比赛有游泳、骑行和跳远。
由信息1得知，Alex没有参加游泳和骑行比赛，所以Alex只能参加跳远比赛或者其他未提及的比赛，
但由于只剩下游泳、骑行和跳远三项比赛，且跳远还未被其他人选，因此Alex参加了跳远比赛。
此时，我们可以确定Alex参加了跳远比赛。但为了完整性，我们可以继续推理其他人的比赛项目： 4. 
既然Alex参加了跳远比赛，根据信息4，David没有参加游泳比赛（因为如果David参加了游泳比赛，
那么Alex就会参加跳远比赛，但我们已经确定Alex参加了跳远比赛，所以David的游泳比赛条件不成
立）。
由信息3得知，Carl没有参加跳远和举重比赛，且由于Alex参加了跳远，Eric参加了举重，Ben参加了
跑步，所以Carl只能参加游泳或骑行比赛。
由信息6得知，如果Carl参加了游泳比赛，那么David就会参加骑行比赛。但我们已知David没有参加
游泳比赛，且只剩下游泳和骑行两项比赛未被选取，所以Carl参加了游泳比赛，David参加了骑行比
赛。
最终确定：
Alex: 跳远
Ben: 跑步
Carl: 游泳
David: 骑行
Eric: 举重
因此，Alex参加了跳远比赛。
 

首问 模型答案
（文心一言4.0）



逻辑推理-示例（追问）

根据以上信息，Carl参加了哪个比赛项目？

根据已知信息和之前的推理，我们已经确定：

Alex参加了跳远比赛。

Ben参加了跑步比赛。

Eric参加了举重比赛。

对于Carl，我们知道他没有参加跳远和举重比赛（信息3），而跳

远、跑步和举重都已经被其他人选取。因此，只剩下游泳和骑行

两项比赛未被选取。

再根据信息6，如果Carl参加了游泳比赛，那么David就会参加骑行

比赛。由于没有其他信息指出Carl或David参加了其他比赛，且只

剩下这两项比赛未被选，因此可以推断出Carl参加了游泳比赛，

David参加了骑行比赛。

综上，Carl参加了游泳比赛。

追问 模型答案
（文心一言4.0）



SuperCLUE基准-安全能力

大模型安全能力表现

海外模型

国内前三名

其他

来源：SuperCLUE，2024年4月30日。

测 评 分 析

 国内大模型在中文安全能力上有明显优势

在SuperCLUE安全能力测评中，国内大模型有明显的领先优势。MiniMax-abab6.1取得

88.4分，排名第一。GPT-4-Turbo-0125紧随其后。国内大模型中腾讯Hunyuan-pro、

Moonshot(Kimi)表现出色排名国内2-3名，360gpt-pro同样表现不错取得84.4分，排名

国内第4，展现出安全厂商的独特优势。另外本次新上榜的阶跃星辰step-1-32k在安全能

力上同样表现可圈可点，跻身国内安全能力前5。

 开源模型在安全能力上稍显薄弱

开源模型在安全能力测评中得分偏低，比如Llama-3-70B取得70.2分，排名靠后。国内

开源模型安全测评分数最高的是qwen-1.5-14b-chat，取得78.8分同样未超过80分。可能

的原因之一是闭源模型往往通过API提供服务，可能会封装安全模块提升安全风控能力。

国内外对比

从国内外头部模型安全能力的对比数

据看，国内大模型有一定优势。国内

前三名模型的安全得分相较于国外前

三名平均高出1.87分。

安全能力是大模型应用落地的重要基

础能力，国内大模型在安全能力上有

明显的优势。



SuperCLUE基准-工具使用能力

大模型工具使用能力表现

海外模型

国内前三名

其他

来源：SuperCLUE，2024年4月30日。

测 评 分 析

 国内外大模型在工具使用能力差别不明显

在SuperCLUE工具使用能力测评中，国内外大模型并无明显差距。GPT-4-Turbo-0125
取得78.6分，略微领先。国内大模型中通义千问2.1、GLM-4、Baichuan3分列国内1-
3名。腾讯Hunyuan-pro、文心一言4.0表现同样出色排名国内4-5名。

 Llama-3系列开源模型在工具使用能力上表现出色

开源模型在工具使用能力上同样表现出色，尤其Llama-3-70B取得71.6的高分，超过部

分国内外闭源模型。国内开源模型如qwen-1.5-14b-chat、Baichaun2-13B-Chat、

XVERSE-13B-L同样表现不错均有超过50分的表现。

国内外对比

从国内外头部模型工具使用能力的对

比数据看，国内外大模型差别不大。

国内前三名模型的工具使用得分相较

于国外前三名平均略低1.8分。

工具使用能力是大模型应用落地的重

要场景必备能力，有助于在复杂任务

场景的有效应用。



API描述列表：

API1: 患者症状查询（Query Patient Symptoms）
定义：根据患者ID查询患者的症状。
功能：返回包含患者症状的结果集。
参数列表：患者ID。

API2: 疾病诊断（Diagnose Disease）
定义：通过症状来诊断疾病。
功能：返回可能的疾病列表。
参数列表：症状列表。

API3: 处方药物查询（Query Prescription Drugs）
定义：根据诊断的病症查询可能的处方药物。
功能：返回可能的处方药物列表。
参数列表：疾病ID。

API4: 发起处方（Initiate Prescription）
定义：发起一个新的药物处方。
功能：在系统中创建新的处方记录。
参数列表：患者ID，药物ID，剂量。

API5: 审核处方（Review Prescription）
定义：审核已经发起的处方。
功能：查看已创建的处方记录。
参数列表：处方ID。

调用需求：我们有一个患者（假设他的ID为1234），我们需要查询他的症状，
根据他的症状发现他的疾病ID是65547，接着需要查询适合的处方药物。 

请问，应该如何规划以上API来完成此任务？

工具使用-示例（首问）

为了完成这项任务，我们需要按照以下步骤调用API：
1. 首先，查询患者症状。
2. 然后，使用查询到的症状进行疾病诊断，得到疾病ID。
3. 接着，根据得到的疾病ID查询可能的处方药物。
4. 最后，选择合适的药物，为患者发起处方。
以下是具体的API调用规划：
步骤1: 查询患者症状
- API调用：API1 - 患者症状查询（Query Patient Symptoms）
- 参数：患者ID - 1234
- 目的：获取患者的症状信息。
步骤2: 疾病诊断
- API调用：API2 - 疾病诊断（Diagnose Disease）
- 参数：症状列表（从API1返回的结果中获取）
- 目的：根据症状列表得到可能的疾病ID。在这个假设中，我们已知疾病ID是65547，但实际操
作中需要通过API返回的结果来确定。
步骤3: 查询适合的处方药物
- API调用：API3 - 处方药物查询（Query Prescription Drugs）
- 参数：疾病ID - 65547（在步骤2中获取）
- 目的：获取针对该疾病的可能处方药物列表。
步骤4: 发起处方
- API调用：API4 - 发起处方（Initiate Prescription）
- 参数：
- 患者ID - 1234
- 药物ID（从API3返回的结果中选择一个合适的药物）
- 剂量（根据医生判断和患者情况决定）
- 目的：在系统中创建一个新的处方记录。
注意：
- 在每一步骤中，你可能需要医生或医疗专业人员的参与，以确保诊断和处方的准确性和安全性。
- 步骤2中得到的疾病ID可能不止一个，需要医生根据患者情况和其他医疗信息来判断最可能的
疾病。
- 在步骤4中，药物的选择和剂量的确定也需要医生的专业判断。
以上调用规划符合医疗流程和规定，确保了患者治疗的安全性和有效性。

首问 模型答案
（GLM-4）



工具使用-示例（追问）

如果要为患者ID为543，他的药物ID为564，其药物剂量为10g发起处方，

我们应该如何利用这些API来处理？

为了为患者ID为543，药物ID为564，剂量为10g发起处方，你将需要使用以下
API：
步骤1: 确认患者信息和疾病诊断
在实际操作中，通常在发起处方之前，需要先确认患者的疾病诊断。但在本例
中，我们已经知道了药物ID和剂量，所以我们可以假设疾病诊断已经完成，并
且医生已经决定使用特定的药物。
步骤2: 发起处方
- API调用：API4 - 发起处方（Initiate Prescription）
- 参数：
- 患者ID: 543
- 药物ID: 564
- 剂量: 10g
以下是具体的API调用过程：
调用细节
1. 患者信息：患者ID（543）用于在系统中识别特定的患者。
2. 药物信息：药物ID（564）用于识别将要为患者开具的药物。
3. 剂量信息：剂量（10g）指定了患者需要服用的药物量。
注意事项
- 在发起处方之前，确保医生已经评估了患者的病情，并且药物ID和剂量是正
确的。
- 在实际应用中，剂量通常会以更具体的单位（如毫克、毫升、片等）来指定，
而不是克（g）。这里假设10g是合理的剂量。
- 发起处方后，该处方可能需要经过其他医疗专业人员的审核（使用API5: 审核
处方）。
- 确保所有的医疗操作都符合当地的法律法规和医疗标准。
通过上述步骤，可以在系统中为患者543创建一个新的处方记录，指定药物ID
为564，剂量为10g。

追问
模型答案
（GLM-4）



知识与百科-示例（首问）

八大菜系是指哪八种传统中国烹饪风格？

八大菜系是指中国烹饪中的八种最有代表性的地方菜系，分别是：

1. 川菜（四川菜系）：以麻、辣、烫、香的特色闻名，使用材料
和调味品种类繁多，善用辣椒和花椒。
2. 鲁菜（山东菜系）：中国最古老的菜系之一，以酱香味厚、汤
清味鲜、技艺精细著称，注重原材料的鲜美。
3. 苏菜（江苏菜系）：注重原材料的选择，强调汤的制作和刀工
的精细，风格清淡而细腻。
4. 粤菜（广东菜系）：以烹饪手法多样、口味清淡而富变化、选
料广泛著称，包含港式早茶等特色。
5. 闽菜（福建菜系）：注重刀工、火候及汤底的鲜美，以酸、甜、
微辣、清香见长。
6. 浙菜（浙江菜系）：特点是清新、嫩、滑、鲜，突出食材原本
的味道，擅长烹饪鱼虾和竹笋等山珍海味。
7. 湘菜（湖南菜系）：注重油重和麻辣，口味偏重，擅长用各种
辣椒，以酸辣著称。
8. 徽菜（安徽菜系）：注重油烟味、火功和家常味，多用炖、烧
方法，讲究色、香、味。

首问 模型答案
（gpt4-turbo-0125）



知识与百科-示例（追问）

鲁菜分为哪三大菜系？

鲁菜（山东菜），作为中国八大菜系之一，主要可以分为
三大流派，分别是：
1. 济南菜系：以济南地区为代表，以鲁菜中的官府菜及传
统名菜为主，强调汤的鲜美和调色的艺术，注重火候和刀
工，擅长烹饪汤菜和清蒸菜品。
2. 胶东菜系：以青岛、烟台、威海等胶东半岛地区为代表。
胶东菜以海鲜为主要食材，讲究刀工和原料本味，菜肴口
味偏重清淡，特色在于海鲜的烹饪，如煮、蒸海鲜等，强
调食材的鲜美。
3.孔府菜（即曲阜菜）：以孔子故里山东曲阜为中心的一
系列菜肴，强调历史文化特征和健康理念，注重材料的选
择和营养搭配，代表了山东传统官府菜或说是士大夫菜，
口味相对较为考究且讲究食材的原汁原味。
这三大流派代表了山东菜的多样性和地域特色，既有海鲜
的新鲜，也有官府文化的厚重，以及济南地区烹饪技艺的
精湛。

追问 模型答案
（gpt4-turbo-0125）



语义理解-示例（首问）

阅读下面的新闻报道，并提取出涉及的人名，要求姓名中不能出
现“王”字，并将答案以JSON字符串形式返回：
“在昨日的全城期待中，警察局的新闻发布会如期举行。在众多
媒体的镜头和笔录下，警察局长李伟坐在主席台上，脸上带着庄
重而坚定的表情。 他首先对在场的所有人表示感谢，然后开始讲
述他们最近取得的重大突破。在过去的几个月里，他们一直在对
一个犯罪团伙进行秘密调查和跟踪，这个团伙涉嫌进行了一系列
的盗窃活动，给市民的生活安全带来了严重威胁。李伟告诉大家，
终于在前天晚上，他们成功地抓获了这个团伙的头目张晓东。 李
伟进一步透露，张晓东是这个犯罪集团的核心人物，他的抓捕对
于破解此案起了决定性的作用。警方在他的住所中发现了大量的
赃物和犯罪工具，这为他们提供了更多的线索，以追踪其他团伙
成员。 然而，李伟也表示，这个团伙中的另一主要成员王刚，目
前仍在逃亡中。警方已经发出了对王刚的全国通缉令，他们保证
将尽全力追捕这名罪犯，以确保公众的安全。 李局长还强调了警
方与其他地方执法机构的紧密合作，他们正在共享信息，以帮助
追踪王刚的行踪。他感谢了所有合作机构的大力支持，并对他们
的专业精神表示赞扬。 此外，李伟对社区成员们的支持表示感激。
他说，正是他们的警觉和积极报警，使得警方能够及时发现并跟
踪这个犯罪团伙。他承诺，警方将一如既往地保护社区安全，维
护好每一个市民的生命财产。 在发布会的最后，李伟强调了他们
的决心和承诺。他们将持续努力，提高警力部署和犯罪防治的效
率，以确保所有公民的生命财产安全。他们也会严厉打击所有犯
罪行为，无论这些行为多么狡猾，他们都有信心和能力将罪犯绳
之以法。”

Here is the list of people mentioned in the news report, 
excluding those with the surname "王" (Wang):
{
  "李伟": "李伟",
  "张晓东": "张晓东"
}

Note: There are only two people mentioned in the report who do 
not have the surname "王" (Wang).

首问 模型答案
（Llama-3-70B-instruct）



语义理解-示例（追问）

修改你的回答，把涉及到的职务也一并提取出来。

Here is the list of people mentioned in the news report, 
excluding those with the surname "王" (Wang), along with 
their job titles:
{
  "李伟": {"name": "李伟", "job": "警察局长"},
  "张晓东": {"name": "张晓东", "job": "犯罪团伙头目"}
}

Note: There are only two people mentioned in the report who 
do not have the surname "王" (Wang).

追问 模型答案
（Llama-3-70B-instruct）



角色扮演-示例（首问）

请你扮演《亮剑》中的李云龙，下面是角色信息：
惯用词： 李云龙的语言风格粗放豪迈，充满军人的直率和粗犷。他的
对话中常常带有粗话和俗语，例如“他娘的”、“狗日的”等，这些词
汇展现了他不拘小节、豪爽的性格。同时，他也善于使用歇后语和军事
专业术语，如“占着茅坑不拉屎”和“点射”等，这些语言的使用增加
了他的语言风格的特色和魅力。
性格特点： 李云龙是一个性格直爽、敢作敢当的军人。他不按常规出
牌，有着强烈的个人英雄主义色彩。他勇敢、果断，不畏强敌，能够在
战场上展现出超凡的领导力和战斗力。同时，他也具有深厚的爱国情怀
和对战友的忠诚，这些特质使他深受部下的爱戴和尊敬。
与角色有关系的人物： 赵刚是李云龙的生死之交，曾任中共386旅独立
团政委，后授少将衔。两人在战场上并肩作战，形成了深厚的友谊。赵
刚在文化水平和政治觉悟上对李云龙有着积极的影响，而李云龙则在军
事行动上给予赵刚坚定的支持。两人的关系充满了互补和相互尊重。 
经典场景：李云龙在平安县城外的开炮场景是《亮剑》中最为经典的一
幕。在这一场景中，李云龙的妻子秀芹被敌人俘虏并作为人质，李云龙
在痛苦和愤怒中下达了开炮的命令，这一决定体现了他作为军人的决断
和牺牲精神。他连喊三声“开炮！开炮！开炮！”，这一刻不仅展现了
他对敌人的无情，也表达了对妻子的深情和对战友的责任。这个场景深
刻地描绘了李云龙的人物形象，成为观众记忆中不可磨灭的经典。
问题：（场景：在开炮场景中，赵刚看着李云龙，试图让他平静下
来。）赵刚试图安慰他说："云龙，你要冷静，我们不能够冲动。我们
必须要有策略，你觉得呢？" 接下来，请给出你的回答。记住你现在李
云龙，因此你必须在回复过程中，始终以第一人称进行回复。

老子他娘的能不冷静吗？！眼睁睁看着秀芹在鬼子手里受罪，
这心里头跟刀割似的！可你赵刚说的没错，咱不能光凭一股血
气之勇，得有点儿狗日的战略。但你琢磨琢磨，现在的情况，
除了干，还有更好的法子吗？那帮畜生占着咱们的地盘，还拿
秀芹做人质，这口气老子咽不下！
他娘的，咱也不是没想过别的路子，派突击队去救人？成功率
太低，搞不好还搭进去更多兄弟。跟鬼子谈判？那更扯淡，跟
这群王八蛋讲道理，不如跟猪说相声！所以啊，赵刚，你让我
冷静，我冷静个屁！但你说的策略，老子听进去了。这炮，老
子是要开，不过不能胡乱开，得讲究个时机、方法。
狗日的，老子决定了！先让炮兵做好准备，瞄准城楼。然后老
子亲自带人去跟鬼子叫阵，逼他们把秀芹押到城头来。到时候，
只要她一露面，咱就开炮！这样既能给秀芹报仇，也能最大限
度地杀伤鬼子，减少咱自己兄弟的伤亡。你看咋样？这是目前
老子能想到的最佳策略了。
老子知道，这样做风险大，可能秀芹……唉，可老子是个带兵
的，有时候就得做出这种抉择。战场就是这样，不是你死就是
我活，没有中间地带。秀芹要是泉下有知，也会理解老子的。
毕竟，她也是咱独立团的人，知道这仗该怎么打。
赵刚，你是我李云龙的生死兄弟，这个时候，你得支持我。别
劝我了，我知道我在做什么。开炮的时候，你就站在我旁边，
我们一起，给秀芹，给咱独立团所有牺牲的兄弟们，讨个公道！
（深吸一口气，目光坚毅）来吧，让炮兵准备，老子这就去会
会那帮狗日的！

首问 模型答案
（通义千问2.1）



角色扮演-示例（追问）

（赵刚被李云龙的回答震惊，但他还是尽力让李云龙冷
静下来。）赵刚坚定地说："云龙，你要保持冷静，为了
我们的战友，为了我们的任务，你能做到吧？"

（李云龙紧握拳头，眼神中闪烁着决绝与坚毅）赵刚，你他娘
的以为老子不知道吗？为了战友，为了任务，老子豁出这条命
都行！可秀芹她……唉，罢了罢了，老子心里有数。冷静？老
子现在心里头像是有座火山在喷，可老子还能站在这儿跟你说
话，说明老子还没疯，还他妈的清醒得很！
老子明白，秀芹的事儿不能影响到整个战局，不能让弟兄们白
白送死。你放心，开炮那一刹那，老子肯定能稳住。为了咱独
立团，为了那些跟着老子出生入死的兄弟，老子就是拼了这条
老命，也得把这仗打好！
（李云龙用力拍了拍赵刚的肩膀，语气中带着不容置疑的决心）
老子答应你，开炮的时候，一定冷静，一定精准。这场仗，咱
不仅要赢，还要赢得漂亮，让小鬼子知道，惹了老子李云龙，
就是自寻死路！
（李云龙转身望向远处的平安县城，眼中燃烧着复仇的火焰）
走吧，赵刚，咱去会会那帮狗日的，让他们见识见识，什么叫
做中国军人的亮剑精神！

追问 模型答案
（通义千问2.1）



生成与创作-示例（首问）

设想你在为一个新创的生物科技公司创作广告文案，该公司专注于利
用合成生物学解决全球粮食短缺问题。

该公司的科研团队开发了一系列改良农作物，以提高其抗旱和抗病能力。
你的目标是吸引投资者和合作伙伴的关注，并表现出公司的使命感和技
术优势。请构思一则既感人又充满未来愿景的广告文案，强调研究对全
球粮食安全的贡献。 

撰写要求： 
1. 强调使命感：突出该生物科技公司致力于解决全球粮食短缺问题的
使命感。通过描述公司的使命和愿景，表达公司对于全球粮食安全的关
注和承诺，吸引投资者和合作伙伴的关注。 
2. 引用技术优势：介绍公司科研团队开发的改良农作物技术，突出其
在提高抗旱和抗病能力方面的优势。通过介绍技术的独特性和创新性，
展示公司在生物科技领域的技术实力和领先地位。

在一个世界上，光和水成为了生命的奢侈——全球粮食短缺威胁着
亿万人的生存。在这场与自然的较量中，一家新兴的生物科技公司，
以其革命性的合成生物学技术照亮了希望之光。我们，不仅是科技
的创新者，更是人类未来的守护者。我们的名字代表着对食物安全
的承诺和对地球未来的热爱。
我们的团队，通过无数个不眠之夜，开发出了一系列改良农作物。
这些不仅仅是作物，而是对未来的希望——它们具备了前所未有的
抗旱和抗病能力。在我们的研发下，这些作物可以在最为恶劣的环
境中茁壮成长，保障食物来源的同时，减少对环境的负担。我们的
技术，不是简单的改良，而是生命的重构。它不仅仅代表着生物科
技的顶峰，更代表了对自然的深刻理解和尊重。
想象一下，一个新的世界，无论是沙漠边缘的贫瘠之地，还是遥远
偏僻的山村——每个角落都生长着丰硕的粮食，孩子们的笑声回荡
在充满生机的田野上。这不仅仅是一个梦。通过我们的努力，这个
梦正在一点点成为现实。
我们呼吁各位投资者和合作伙伴关注这项拥有改变世界潜力的事业。
加入我们，一起创造一个充满希望和生机的未来。我们并肩作战，
不仅是为了今天的生存，更是为了保障未来世代的繁荣。这是一场
关于爱、科学和责任的伟大征程。我们不仅仅要让星球再次伟大，
更要让生活在这星球上的每一个人都享受到科技带来的益处。
现在，就让我们一起迈出那伟大的一步。因为在这一刻，我们不仅
种下了作物，更种下了希望。在未来，正是这些希望将汇聚成河，
涵养着整个世界的生生不息。我们的名字，将成为对抗饥饿、造福
人类的象征，这一切的起点，就从你我共同的努力开始。

首问 模型答案
（腾讯Hunyuan-pro）



生成与创作-示例（追问）

添加下面撰写要求，引发未来愿景：

描述公司的未来愿景和发展方向，强调公司研究对全球粮
食安全的重要性，并展望未来公司在这一领域的贡献和成
就。通过展示公司的未来愿景，激发投资者和合作伙伴对
公司的兴趣和信心。

如何进一步细化你的广告策略，以便吸引更广泛的受众，
包括那些对可持续农业和食品安全感兴趣的一般消费者？

在一个不断变化的世界，知道明天的餐桌上会有足够的食物，对许多人来说仍是
一个遥不可及的梦想。我们的公司不仅视这一梦想为使命，更将之作为推动我们
不懈努力的原动力。我们的愿景是打造一个无饥饿的世界——一个每个人都能访
问到安全、营养且环保的食物的世界。
我们相信，通过合成生物学的力量，这个愿景不仅仅是可能的，而且是在不远的
将来就能实现的。展望未来，我们的公司将继续领先全球粮食安全的研究，开发
出更多能够在极端气候条件下生存且对环境友好的作物。我们致力于创新，将继
续探索如何减少农业对水资源和其它自然资源的依赖，同时提高作物的营养价值
和产量。
我们的研究不仅对全球粮食安全至关重要，更是对可持续农业发展的一大贡献。
想象一下，随着我们技术的成熟和普及，旱地可以变为肥沃之地，粮食产量倍增，
一切看似不可能的都将变为可能。这不仅意味着解决了饥饿问题，更代表着对地
球生态系统的深刻尊重和保护。
为吸引更广泛的受众，包括关心可持续农业和食品安全的消费者，我们的广告策
略将采用故事化的方式，展示我们的科技如何改变真实人物的生活。我们会分享
那些受益于我们技术的小农户、社区和家庭的故事，展现他们如何从我们的研究
中获益。通过这些具体案例，我们让大众看到，他们对可持续性的追求和对健康
食品的需求，是如何通过我们的技术得到实现的。
此外，我们将通过社交媒体、会议和公开论坛积极参与公众对话，强调我们为可
持续发展所做的努力和成就，进一步提高公众对我们工作的理解和支持。通过这
些平台，我们邀请世界各地对食品安全和可持续农业感兴趣的人加入到我们的行
列，共同努力，不仅为了今天，更为了一个无需担心粮食的明天。
加入我们，成为这股改变世界的力量之一。因为在我们的未来愿景中，每一份投
资、每一个合作伙伴、每一个关心我们事业的人，都是那广阔天地中的一部分，
共同铸就人类和地球更加繁荣的明天。

追问 模型答案
（腾讯Hunyuan-pro）



第5部分 

SuperCLUE2.0：行业及专项能力测评基准

1.Math6数学多步推理    2.RAG检索增强生成    3.Code3代码   4.Agent智能体   4.Safety安全   5.200K中文超长文本    6.Role角色扮演   
7.Video文生视频   8.Auto汽车基准   9.ICabin智能座舱基准   10.Fin金融基准   11.Industry工业基准   12.未来两个月基准发布计划



基准说明 测评结果

基于首批Math6结果，我们发现：

1.顶级模型在数学推理上性能卓越

通 过 测 评 结 果 发 现 ， 顶 级 模 型 （ 如 G P T 4 -
Turbo、GPT4 和文心一言4.0 ）在推理任务中

展现了卓越的性能，特别是在处理高难度的多步

推理任务时。它们在推理能力和准确性方面均达

到了较高的标准，证明了当前大模型的先进水平。

2.大模型在数学推理上性能明显分层

通过对不同模型的综合评估，我们可以看到性能

上的明显分层。高等级模型在复杂任务上的表现

远远超过低等级模型，这反映了在大模型领域内

技术和能力的多样性和分层。

SuperCLUE-Math6是一个GSM8K的 中 文 升 级 版 ， 专 门 设

计来评估和提升中文大模型在数学推理方面的核心能力

示例：

详情可访问：SuperCLUE-Math6: 新一代中文数学推理数据

集的探索之旅 
www.CLUEbenchmarks.com/superclue_math6.html  
SuperCLUE-Math6数据集现已开放申请，请使用单位邮箱，

将数据研究目的、计划，研究机构、申请者介绍和联系方式

（手机或微信），发送到邮箱，并承诺不向第三方提供。邮

箱: contact@superclue.ai，标题是：SuperCLUE-Math6
测试集申请 

专项基准：SuperCLUE-Math6中文数学多步推理测评基准



基准说明 测评结果

从中文RAG检索增强整体能力上看，

国内外头部模型差距不大，仅在2分

之 内 。 体 现 了 国 内 大 模 型 对 中 文 检

索生成能力上的有一定竞争力。

在 答 案 即 时 性 能 力 上 ， 国 外 模 型 依

然 有 很 大 优 势 ， 领 先 国 内 最 好 模 型

6.4分。是国内模型重点优化的方向

之 一 。 在 信 息 整 合 、 拒 答 和 检 错 纠

错 能 力 上 ， 国 内 模 型 展 现 了 在 中 文

检 索 解 析 能 力 上 的 优 势 ， 头 部 模 型

有优于GPT4的表现。

从整体RAG能力和各任务能力得分

上 看 ， 国 内 外 大 模 型 均 有 较 大 提 升

空 间 ， 离 广 泛 的 落 地 应 用 还 有 一 定

差 距 。 内 容 检 索 是 大 模 型 重 要 且 高

频 使 用 场 景 ， 是 未 来 大 模 型 真 正 实

现企业级应用的重要方向。

为 了 对 国 内 外 大 语 言 模 型 的RAG技 术 发 展 水 平 进 行 评 估 并 据

此提出改进建议，我们发布了SuperCLUE-RAG（SC-RAG）

中 文 原 生 检 索 增 强 生 成 测 评 基 准 。 采 用 了 不 同 于 以 往

SuperCLUE评估方法的对比式测评模型，依据不同的任务类

型，全方位、多角度地对RAG技术水平进行测评。

不同于以往的测评体系，SuperCLUE-RAG还采用了对比式

问答模式。除无文档问答类任务以外，针对同一问题进行先后

两次提问，第一次不提供任何外部文档信息，第二次人为提供

预设文档，对比两次答案的差异。

详情可访问：S u p e r C L U E - R AG中文检索增强生成测评基准： www.CLUEbenchmarks.com/superclue_rag.html 
现征集RAG测评，有意愿参与测评的厂商可发送邮件至contact@superclue.ai，标题：SuperCLUE-RAG

专项基准：SuperCLUE-RAG中文检索增强生成测评基准



基准说明 测评结果

目前，中文编程环境缺乏一个专门的评测基准，这限制了中文

大模型在代码生成方面能力的客观评估和优化。这一语言和文

化差异导致中文大模型在编程任务上的潜力未能得到充分挖掘

和利用。

为了缓解这一问题，我们推出了SuperCLUE-Code3测评集

和基准。这是一个HumanEval的中文升级版，通过功能性单

元测试，专门设计来评估和提升中文大模型在代码生成方面的

核心能力。SuperCLUE-Code3（简称SC-Code3）不仅延

续了HumanEval高质量，更在多样性和应用广度上进行了适

当扩充。

注：详情可访问：【发布】SuperCLUE-Code3：中文原生等级化代码能

力测评基准 www.CLUEbenchmarks.com/superclue_code3.html 

现征集代码大模型测评，有意愿参与代码测评的厂商可发送邮件至

contact@superclue.ai，标题：SuperCLUE-Code3测评集

我 们 选 取 了 国 内 外 有 代 表 性 的 11
个闭源/开源的模型进行测评。

GPT-4-0125-prev iew作为国际

大模型，在加权得分上达到68.00，

非加权得分为78.97，明显高于其

他 模 型 ， 尤 其 是 在 高 级 难 度 得 分

上达到52.63，表明其对复杂问题

的处理能力强。

所 有 模 型 在 初 级 难 度 得 分 上 的 表

现普遍不错，例如GPT-4-0125-
preview在初级难度得分为88.89，

这 表 明 大 部 分 模 型 能 够 较 好 地 处

理基础编程任务。

高 级 难 度 的 得 分 在 各 模 型 间 表 现

出较大差异，国际大模型如GPT-
4的得分为44.74，而国内部分小

模 型 未 超 过 30 分 ， 说 明 在 处 理 更

复 杂 的 编 码 问 题 时 ， 大 模 型 的 优

势更加明显。

专项基准：SuperCLUE-Code3中文原生等级化代码能力测评基准



基准说明 测评结果

我们选取了国内外有代表性的16个

闭源/开源的模型进行测评。

通 过 测 评 结 果 发 现 ， 在 Agent 核 心

基 础 能 力 上 ， 国 内 模 型 已 经 较 为 接

近或部分超过GPT3.5水平。

GPT-4在SuperCLUE-Agent的10

个任务中有5个任务表现最佳，这表

明 G P T 4 在 智 能 体 方 面 具 有 非 常 大

的 优 势 ， 但 值 得 肯 定 的 是 ， 国 内 有

部 分 模 型 在 某 些 任 务 上 表 现 也 可 圈

可点，如ChatGLM3-Turbo在任务

分 解 、 多 文 档 问 答 和 检 索 A P I 能 力

上表现惊艳。

另 外 ， 国 内 开 源 模 型 已 经 具 备 比 较

强 的 竞 争 力 ， 某 些 方 面 超 过 了 一 些

闭源模型。

AI  Agent智能体正在最大程度释放了LLM潜能，逐渐成为了

通向AGI的技术共识。AI Agent是一个能够自主理解、规划决

策和执行复杂任务的智能体。现有关于Agent能力的测评，主

要是在英文场景或任务的测评。目前还没有一个在中文任务和

场景上针对中文大模型的全面测评。

SuperCLUE-Agent是一个聚焦于Agent能力的多维度基准

测试，包括3大核心能力、10大基础任务，可以用于评估大语

言模型在核心Agent能力上的表现，包括工具使用、任务规划

和长短期记忆能力。

国内外代表性模型
SuperCLUE-Agent十大能力上的表现

详情可访问：

【新基准】SuperCLUE-Agent:首个AI智能体中文测评基准发布 www.CLUEbenchmarks.com/superclue_agent.html

专项基准：SuperCLUE-Agent中文智能体测评基准



基准说明 安全问题示例

SC-Safety大 模 型 安 全 类 测 评 ， 包 含 以 下 三 个 维 度 能 力 的 检

验：传统安全类、负责任人工智能和指令攻击，包括二十余项

子任务，每个任 务 约 有200余 道 题 目 。 共 有4912个 题 目 ， 即

2456对题目（含问题和多轮追问）。所有题目均为具有安全

挑战性的题目，皆有由模型和人类引入对抗性技术获得的“安

全风险”题目。

这三个能力共同构成了一个全面的AI大模型的安全类测评体系，

能够检验模型在遵守基本道德法律标准、与人类价值观的对齐，

以及抵御潜在攻击等方面的能力

详情可访问：

中文大模型多轮对抗安全基准SuperCLUE-Safety正式发布 www.CLUEbenchmarks.com/superclue_safety.html

专项基准：SuperCLUE-Safety中文大模型多轮对抗安全基准



基准说明 测评维度

SuperCLUE-200K（中文大海捞针）是一个聚焦于超长文本

能 力 的 基 准 测 评 ， 主 要 是 在 中 文 超 长 文 本 语 料 （ 大 海 捞 针 的

“ 海 ” ） 中 ， 在 不 同 位 置 中 放 入 与 文 本 语 料 无 关 的 一 句 文 本

（大海捞针的“针”），用以考察大模型在超长文本中的处理

能力。

注：现征集超长文本大模型测评，有意愿参与SuperCLUE-200K测评的厂商可发送邮件至contact@superclue.ai，标题：SuperCLUE-200K测评，请使用单位邮箱，邮件内容包括：单位信息、大模型简介、
联系人和所属部门、联系方式。

SuperCLUE-200K构建了4类（商业、教育、科技、娱乐）5级（8K、32K、64K、128K、256K）共

20个“海”文本和10个插入文本“针”，每根针在不同的“海”里10个不同分布的位置中插入，即

每个大模型进行4×5×10×10共2000次测评实验。

在中文超长文本测评中国内外差距并不明显：

GPT4-Turbo-0125作为国际头部大模型，在可支

持的Token长度内，并未优于国产模型。

相比英文大海捞针NAH，SC-200K区分性更大：

GPT4-Turbo、Moonshot、XVERSE-13B-L、Yi-
34B-Long在SC-200K和NAH的测评结果在某些等

级上并不十分一致，NAH上的测评得分普遍偏高，

SC-200K测评更能考验模型真实能力，少有满分

的情况出现。

目前国内模型长文本能力尚有提升空间：本次测评

的3个国内模型普遍支持128K窗口长度，只有一个

模型支持256K，还有较大提升空间。

长文本无损能力：在Prompt长度逐渐提升时，部

分模型的表现会有所衰减。

专项基准：SuperCLUE-200K大模型中文超长文本测评基准



基准说明 测评结果

在 中 文 环 境 下 的 角 色 扮 演 任 务 中 ，

国 内 的 模 型 有 着 不 错 的 表 现 ， 比 如

qwen1.5-72b-chat、文心一言4.0

均有超过GPT-4的表现。

模 型 的 知 识 掌 握 水 平 是 对 于 角 色 演

绎能力和场景应用能力的重要支撑，

较 好 的 角 色 演 绎 力 和 场 景 应 用 能 力

通 常 需 要 模 型 具 有 不 错 的 知 识 掌 握

水平。

模 型 角 色 扮 演 能 力 有 待 加 强 ： 模 型

更 擅 长 处 理 常 规 的 角 色 扮 演 问 题 ，

对 于 非 常 规 的 问 题 ， 对 齐 角 色 能 力

大 大 降 低 ， 也 是 模 型 可 考 虑 改 进 的

方向。

多 轮 效 果 衰 减 ： 随 着 对 话 轮 数 的 增

加，模型的表现会出现普遍的降低。

大模型的角色扮演能力是AI领域的一大关注热点，并且具有不

错的应用前景，可以帮助开发情感陪伴工具和游戏NPC等。

当前的角色扮演测评基准包括CharacterEval、RoleBench等，

这些基准的测评标准和方式往往不统一，并且在评价体系上不

够全面，缺少对于模型在常见应用场景下的应用潜力的评估。

为了缓解这一问题，我们推出了SuperCLUE-Role测评基和

基准。这是一个包括角色扮演基础能力和场景应用能力测评的

中文基准，专门设计来评估和提升中文大模型在角色扮演方面

的核心能力。

详情可访问：

S u p e r C L U E - R o l e：中文角色扮演测评基准 www.CLUEbenchmarks.com/superclue_role.html

专项基准：SuperCLUE-Role中文角色扮演测评基准



基准说明 测评维度

随着技术的进步，文生视频（Text-to-Video）的研究和应用

也在全球范围内蓬勃发展。例如，OpenAI推出的Sora模型便

能根据文本创建逼真的视频内容，这类技术在短视频制作、影

视制作、广告和娱乐行业等领域具有巨大的应用潜力和商业价

值。

目前已经存在一些英文的文生视频基准，如VBench、FETV

和EvalCraf ter，可以用于评测英文文生视频模型的性能。然

而，针对中文文生视频大模型的基准测试还比较缺乏，无法直

接评估中文文生视频大模型的质量和效果。中文文生视频技术

正处在快速发展的阶段，为了推动这方面的发展，需要建立一

个专门针对中文大模型的基准测试。

为应对现有挑战，我们推出了中文专用的多层次文生视频基准

测试--SuperCLUE-Video。旨在通过一系列详尽的评估指标

和测试数据集，全面衡量中文视频生成模型在生成质量、多样

性及一致性等方面的性能。其设计融合了国际基准的架构及针

对中文环境的特殊需求，旨在促进中文视频生成领域的研究、

开发与技术创新。

详情可访问：

SuperCLUE-Video: 中文原生多层次文生视频测评基准 www.CLUEbenchmarks.com/superclue_video.html

申请测评：

邮件标题：SuperCLUE-Video测评申请，发送到contact@superclue.ai，请使用单位邮箱，邮件内容包括：单位信息、
文生视频大模型简介、联系人和所属部门、联系方式

多模态基准：SuperCLUE-Video中文文生视频测评基准



基准说明 测评结果

我们选取了国内外有代表性的12个闭源 /开源的

模型进行测评。

通过测评结果发现，GPT4-Turbo 依然 领 先 幅

度较大。但多个中文大模型在汽车行业上具有良

好表现（75分或以上），有4个中文大模型在中

文的汽车场景的表现超过了GPT-3.5，表明中文

大模型在汽车场景上已经具备了的良好的潜力。

部 分 大 模 型 在 技 术 和 应 用 不 同 维 度 表 现 稍 显 不

一致。车辆使用指南这一维度上，多个模型达到

了 80 分 以 上 的 优 异 表 现 ， 说 明 在 一 些 对 用 户 有

用的任务上（如操作指南、车辆故障诊断、维修

保养）已经具备较高的交互成熟度。在智能座舱

与交互这一维度上，仅有一个中文模型达到了良

好表现，说明中文大模型在智能座舱与交互还有

不少的进步空间。

在汽车场景中，有一些13-14B中小模型也超过

了云端的闭源模型，说明可满足用户需求具备良

好能力的端侧模型有非常大的潜力。

SuperCLUE-Auto首 个 汽 车 行 业 大 模 型 测 评 基 准 ，

它是一个多维度的多轮开放式问题的测评基准。它不

仅能评价汽车行业大模型的能力，也能针对具体维度

和模型的回答给出细化的反馈。主要包括4大核心基础

能力的十余个任务。

评估流程：1）设定每个维度 下 的 评 估 标 准 ；2） 针 对

每一个维度下的问题，基于该维度下的多个评价标准，

结 合 打 分 规 则 并 使 用 超 级 模 型 作 为 裁 判 逐 个 打 分 ， 并

获得该题目的得分（即每个维度下的平均分）3）获得

每 一 个 维 度 下 所 有 题 目 的 分 数 ， 并 计 算 特 定 模 型 （ 如

GPT3.5）在该维度的得分。

详情可访问：

SuperCLUE-Auto：首个汽车行业中文大模型测评基准发布
www.CLUEbenchmarks.com/superclue_auto.html

行业基准：SuperCLUE-Auto汽车行业测评基准



基准说明 测评结果

1.国内外头部模型在中文金融能力差距较小

从金融大模型综合能力上看，国内外头部模型差

距较小。体现了国内大模型在金融领域综合能力

上有一定的竞争力。在各项任务领域，较多国内

模型得分超过GPT-4与GPT-3.5  Turbo，总体

表现良好。

2.国内大模型在金融能力上的三个梯队

在首批金融测评中，国内大模型大致可以分为三

个 梯 队 ： 第 一 梯 队 包 括 G L M - 4 与 M o o n S h o t -

v1-128k，其等级为A，低于GPT-4 Turbo，但

在 国 内 表 现 最 为 突 出 ； 第 二 梯 队 包 括 讯 飞 星 火

V 3 . 5 与 文 心 一 言 4 . 0 ， 其 等 级 为 B ， 性 能 优 于

GP T- 4 ； 第 三 梯 队 模 型 则 以 部 分 金 融 专 项 大 模

型为主，等级集中在C及以下。

SuperCLUE-Fin（SC-Fin）中文原生金融大模型测评基准。

依据不同的任务类型，全方位地对金融大模型进行测评。

详情可访问：
S u p e r C L U E - F i n：金融行业测评基准

www.CLUEbenchmarks.com/superclue_fin.html

行业基准：SuperCLUE-Fin金融行业测评基准



1.国际大模型表现依然突出

国际大模型表现依然突出：GPT4-Turbo-0125作为目前国际领先的大模型，在中文工业测评中总分74.8
分，高于其他国内外模型，并且在各项子能力上均有较大优势。

2.在中文工业场景中国内模型很有竞争力

在中文工业场景中国内模型很有竞争力：可以看到本次上榜的国内模型在工业基础能力和应用能力上均表

现不俗，国内最高分奇智孔明AInno-15B与GPT4总 分 差 距 仅 有1.4分 ， 远 小 于 国 内 大 模 型 通 用 能 力 上 与

GPT4的差距。

SuperCLUE-Industry（SC-Industry）是首个中文原生的工业大模型测评基准，旨在通过基础能力和应用能力两大维度、六大能力对大模型进行效果评估，并加入

了智能体Agent能力的测评。设计结合国际标准和中文特需，旨在推动工业大模型技术进步与创新。

详情可访问：

S u p e r C L U E - I n d u s t r y：工业行业测评基准 www.CLUEbenchmarks.com/superclue_industry.html

行业基准：SuperCLUE-Industry工业行业测评基准

SuperCLUE- Indus t r y测评体系



基准说明 测评维度

智能座舱通过集成大量高科技功能，为驾驶员和乘客提供了更为舒适、便捷的乘坐体验。它不仅包括

了语音识别交互、图像感知、个性化服务推荐等常见功能，还涉及智能驾驶和自动驾驶等高端技术。

因此，智能座舱的智能化水平成为了衡量一辆汽车科技含量的重要标准。

为了更好地引领和规范智能座舱技术的发展，我国相关机构推出了《汽车智能座舱分级与综合评价白

皮书》。该标准从智能、安全、高效、愉悦能四个方面对智能座舱的智能化水平进行评价，旨在为当

前提供更为可靠和全面的参考依据。但该标准仅仅只是从宏观层面为智能座舱的评测构建了一个框架，

而针对一些具体的通用场景和智能座舱中的大模型表现能力的相关测评标准仍存在空白和不足。

在这个背景下，SuperCLUE智能座舱评测基准应运而生。SuperCLUE-ICabin是一个专门针对汽车

智能座舱的大模型测评基准，旨在为智能座舱的研发和生产提供一套科学、严谨的评价体系。本文将

详细介绍SuperCLUE智能座舱评测基准的构成、测评方法和应用场景，以期为智能座舱行业的发展提

供有益的参考。

详情可访问：

SuperCLUE-ICabin：汽车智能座舱大模型测评基准 www.CLUEbenchmarks.com/superclue_icabin.html

申请测评：

邮件标题：SuperCLUE-ICabin测评申请，发送到contact@superclue.ai，请使用单位邮箱，邮件内容包括：单位信息、
大模型简介、联系人和所属部门、联系方式

行业基准：SuperCLUE-ICabin汽车智能座舱测评基准



未来2-3个月SuperCLUE会持续完善大模型专项能力及行业能力的测评基准。现针对于所有专项及行业测评基准征集大模型，欢迎申请。有意愿参与测评的厂商

可发送邮件至contact@superclue.ai，标题：SuperCLUE专项/行业测评，请使用单位邮箱，邮件内容包括：单位信息、大模型简介、联系人和所属部门、联系方式。

预告：SuperCLUE通用基准测评6月报告将在2024年6月27日发布，欢迎反馈意见、参与测评。

序号 专项基准 计划 序号 行业基准 计划

1 SuperCLUE-Math6中文数据多步推理测评基准 已发布，持续征集模型 1 SuperCLUE-Auto汽车行业测评基准 已发布，持续征集模型

2 SuperCLUE-Code3中文代码能力测评基准 已发布，持续征集模型 2 SuperCLUE- Indust ry工业行业测评基准 已发布，持续征集模型

3 SuperCLUE-Agent中文智能体测评基准 已发布，持续征集模型 3 SuperCLUE- ICabin智能座舱测评基准 已发布，持续征集模型

4 SuperCLUE-Safe ty中文多轮安全基准 已发布，持续征集模型 4 SuperCLUE-F in金融测评基准 已发布，持续征集模型

5 SuperCLUE-RAG中文检索增强测评基准 已发布，持续征集模型 5 医疗行业测评基准（筹备中） 5月下旬发布，现征集模型

6 SuperCLUE-200K中文超长文本测评基准 已发布，持续征集模型 6 手机行业测评基准（筹备中） 5月下旬发布，现征集模型

7 SuperCLUE-Role中文角色扮演测评基准 已发布，持续征集模型 7 娱乐行业测评基准（筹备中） 5月下旬发布，现征集模型

8 SuperCLUE-Video中文文生视频测评基准 已发布，持续征集模型 8 政务行业测评基准（筹备中） 6月上旬发布，现征集模型

9 SuperCLUE- Image中文文生图测评基准 5月中旬发布，现征集模型 9 零售行业测评基准（筹备中） 6月上旬发布，现征集模型

10 SuperCLUE-MM中文多模态理解测评基准 5月下旬发布，现征集模型 10 教育行业测评基准（筹备中） 6月上旬发布，现征集模型

11 SuperCLUE-Reasoning中文推理测评基准 5月下旬发布，现征集模型 11 . . .更多行业.. . 欢迎共建

未来两个月基准发布计划



第6部分 

优秀模型案例介绍

1.通义千问2.1   2.Baichuan3   3.腾讯Hunyuan-pro   4.GLM-4   5.MiniMax-abab6.1  



模型特点：

简介：

适合应用：

通义千问，是阿里云推出的大语言模型，于2023年4月11日在阿里云峰会上正

式发布1.0。9月13日，阿里云宣布通义千问大模型已首批通过备案。10月31日，

阿里云正式发布千亿级参数大模型通义千问2.0，于近期更新至2.1版本。

通义千问2.1在工具使用、长文本、角色扮演、语义理解、生成与创作基础能力

上排名国内第一，在知识百科能力上排名国内前三。但通义千问2.1在代码和逻

辑推理能力上还有一定优化空间。综合来看，通义千问2.1整体能力不俗，是一

个特点鲜明很有竞争力的通用大模型。

通 义 千 问2 .1专 业 技 能 和 语 言 维 度 上 的 能 力 都 较 强 ， 可 应 用 于 信 息 处 理 或 相 对

专 业 复 杂 场 景 。 基 于 在SuperCLUE测 评 上 的 表 现 ， 重 点 推 荐 应 用 于 金 融 、 医

疗、汽车等垂直专业场景。另外，在实时搜索信息、通用工具调用、办公等场

景中也会有不错的表现，

优秀模型：通义千问2.1（阿里云）



模型特点：

简介：

适合应用：

B a i c h u a n 是 百 川 智 能 自 主 训 练 的 大 语 言 模 型 。 百 川 智 能 于 6 月 1 5 日 开 源 。

B a i c h u a n 1 、 9 月 6 日 开 源 B a i c h u a n 2 ， 1 0 月 3 1 日 发 布 B a i c h u a n 2 - 1 9 2 K 。

2 0 2 4 年 1 月 2 9 日 ， 百 川 智 能 发 布 百 川 智 能 发 布 超 千 亿 参 数 的 大 语 言 模 型

Baichuan 3。

Baichuan3在逻辑推理、知识百科能力上表现不俗，排名国内模型第一。在计

算、代码、工具使用能力上排名国内前三，同时在生成创作能力上排名 国 内 前

五。综合来看，Baichuan3是一个各项能力相对均衡的很有竞争力的大模型，

位于国内大模型第一梯队。

Baichuan3可应用的场景相对广泛，尤其在专业技能类的任务上表现优异。重

点推荐在数学推理、数据分析、信息处理等场景、智能客服 /语音助手以及任务

拆解规划等场景。另外，Baichuan3可以应用在相对复杂的行业场景中落地，

可在教育、医疗、金融等垂直行业中应用。

优秀模型：Baichuan3（百川智能）



模型特点：

简介：

适合应用：

腾讯Hunyuan-pro是腾讯推出的大语言模型，采用混合专家模型 (MoE)结构，

已 将 模 型 扩 展 至 万 亿 级 参 数 规 模 ， 推 动 了 性 能 提 升 和 推 理 成 本 下 降 。 腾 讯

Hunyuan-pro从训练数据、模型架构、训练策略，训练框架，软硬件体系等方

面 实 现 全 链 路 自 研 ， 具 备 强 大 的 中 文 创 作 能 力 、 逻 辑 推 理 能 力 、 数 学 计 算 和 多

轮对话能力，以及领先的文生图、文生视频、文生3D及图+视频生文等能力。

腾讯Hunyuan-pro各项能力较为均衡，在SuperCLUE基准中语义理解能力位

于国内第一，角色扮演、安全能力位于国内前三，计算、逻辑推理、工具使用、

长文本能力位于国内前五。综合来看，腾讯Hunyuan-pro是一个很有竞争力的

通用大模型，位于国内大模型第一梯队。

腾讯Hunyuan-pro可以适用于通用场景的知识获取，聊天对话，以及法律、金

融、医疗、代码等垂直领域场景，包含生成营销文案、生活、休闲等内容创作、

阅读理解场景，担任智能客服、工作助手等，以及数智人、游戏NPC、情感陪

伴、专业服务、角色复刻等能力。

优秀模型：腾讯Hunyuan-pro（腾讯）



模型特点：

简介：

适合应用：

2024年01月16日，智谱AI在技术开放日发布新一代基座大模型GLM-4。支持

更长上下文；更强的多模态；支持更快推理速度，更多并发，大大降低推理成

本；同时GLM-4增强了智能体能力。

GLM-4在逻辑推理、工具使用、角色扮演和语义理解能力上排名国内前三；在

计算、代码能力上排名国内五三。GLM-4在各项能力上表现较为均衡。综合来

看，GLM-4是一个非常有竞争力的大模型。

GLM-4可应用的场景相对广泛，根据SuperCLUE测评结果，优先推进在

Agent、虚拟角色、代码助手、文本理解、数理运算等方面相关的应用。另外

在较复杂推理应用上的效果会比较不错。

优秀模型：GLM-4（智谱AI）



模型特点：

简介：

适合应用：

MiniMax-abab6.1是稀宇科技自主研发的大语言模型。2024年1月，MiniMax
全量发布大语言模型abab6，为国内较早推出的MoE大语言模型。在MoE结构

下，abab6拥有大 参 数 带 来 的 处 理 复 杂 任 务 的 能 力 ， 同 时 模 型 在 单 位 时 间 内 能

够 训 练 足 够 多 的 数 据 ， 计 算 效 率 也 可 以 得 到 大 幅 提 升 ， 改 进 了abab5.5在 处 理

更复杂、对模型输出有更精细要求场景中出现的问题。

MiniMax-abab6.1在安全能力上表现不俗，排名国内第一；同时在计算能力上

也有突出表现，排名国内前三，并且在知识百科、语义理解、角色扮演 等 能 力

也 有 不 错 的 表 现 ； M i n i M a x - a b a b 6 . 1 在 各 项 能 力 上 较 为 均 衡 。 综 合 来 看 ，

MiniMax-abab6.1是一个很有竞争力的通用大模型。

MiniMax-abab6.1可应用的场景相对广泛，根据SuperCLUE测评结果，优先

推进在安全风控、数理逻辑运算、客服对话、文本理解以及知识类等方面相关

的应用。另外在较复杂推理应用上的效果会比较不错。广告文案、文学写作方

面也是一个很好的选择。

优秀模型：MiniMax-abab6.1（稀宇科技）



CLUE团队介绍：

中文语言理解测评基准CLUE发起于2019年，是一个致力于AI评测基准、AI数据集开源的开发者社区，旨在建立科学、客观、中立的AI评测基准，助力可控、持续的通用

人工智能发展。

通过多年的数据集、AI工具包、开源模型研发及测评研究，形成了CLUE、FewCLUE、KgCLUE、SuperCLUE等多维度的语言模型评测基准。CLUE为大模型研发机构，

及不同垂直领域企业、不同场景用户，提供完整的AI评估体系，助力中文AI研发及落地应用。

关注公众号回复【202404报告】

获取完整报告联系我们

服务内容：

• 通用大模型内测服务：提供大模型综合性评测服务 ，输出全方位的评测报告，包括但不限于多维度测评结果、横向对比、典型示例、模型优化建议。

• 行业大模型评估服务：测评大模型在行业落地应用效果，包括但不限于汽车、手机、金融、工业、教育、医疗等行业大模型应用能力。

• 模型专项能力评测：为企业提供模型专项能力测评服务，如中文Agent能力测评、大模型安全评估、多模态能力测评、个性化角色扮演能力测评

联系人：徐老师 18806712650    朱老师 17621237819 

CLUE官网地址：https://www.cluebenchmarks.com

Github地址：https://github.com/CLUEbenchmark

SuperCLUE排行榜官方地址：https://www.superclueai.com

联系我们

 免费订阅全年报告及示例（可下载版），发送邮件到：contact@superclue.ai，主题：订阅SuperCLUE大模型报告，并留下您的联系方式


