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报告摘要（一）

• o4-mini(high)总分稳居第一，综合能力全面领先

o4-mini(high)在本次5月测评中表现优异，总分达到70.51分，超过国内最好模型7.35分。

该模型在推理、代码生成、智能体、指令遵循等多个方面表现出卓越的综合能力，特别

是在代码生成（91.52）、指令遵循（68.07）方面得分较高。

• 国内推理模型崭露头角，部分领域优势突出

Doubao-1.5-thinking-pro-205415、SenseNova V6 Reasoner等国内模型表

现亮眼。其中，Doubao-1 .5 - t h i nk ing -p ro -205415在文本创作与理解任务以

81.04的高分领先其他模型。

• 国内大模型在指令遵循方面普遍低于海外模型

Hunyuan-T1-20250403在国内模型中指令遵循得分第一，为36.97分，但是与海外模型指

令遵循得分第一的o4-mini(high)相比，差距达到了31.1分，国内模型在指令遵循方面表现

较弱，还有较大的提升空间。

• 小参数模型表现超出预期

多款开源小参数量模型展现出惊人潜力。尤其是Qwen3系列，其中4B、8B和14B版本在

推理任务上的分数均超过50分，超越了众多闭源大模型。 3



报告摘要（二）
大 模 型 性 价 比 区 间 分 布 大 模 型 推 理 效 能 区 间 分 布

4
数据来源： S u p e r C L U E， 2 0 2 5年 5月 2 8日；推理任务得分为推理任务总分：数学推理、科学推理和代码的平均
分。开源模型如 Q w e n 3 - 3 2 B ( T h i n k i n g )使用方式为 A P I，价格信息均来自官方信息。
注：部分模型 A P I的价格是分别基于输入和输出的  t o k e n s  数量确定的。这里我们依照输入  t o k e n s  与输出  
t o k e n s  3 : 1  的比例来估算其整体价格。价格信息取自官方在 5月的标准价格（非优惠价格）。

数据来源： S u p e r C L U E， 2 0 2 5年 5月 2 8日；
模型推理速度选取 5月测评中具有公开 A P I的模型。平均推理时间为所有测评数据推理时间的平均值（秒）。
推理任务得分为推理任务总分：数学推理、科学推理和代码生成的平均分。
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关键进展

时间

跃进期

自2022年11月30日ChatGPT发布以来，AI大模型在全球范围内掀起了有史以来规模最大的人工智能浪潮。国内外AI机构在过去2年半有了实质性的突破。

具体可分为：准备期、跃进期、繁荣期、深化期和融合期。

2025上半年大模型关键进展

2022.12 2023.06 2024.06 2024.122023.12

SuperCLUE：AI大模型2025上半年关键进展

深化期

准备期

• ChatGPT发布，全球范围内迅

速形成大模型共识。

繁荣期

• GPT4发布，进一步掀起大模型

研发热潮。

• 国内 快 速 跟 进 大 模 型 研 发 。 文 心

一言1.0、通义千问、讯飞星火、

3 6 0 智 脑 、 C h a t G L M 等 首 批 模

型相继发布。

• GPT -4  T u rbo、Gemin i等 海

外 大 模 型 发 布 ， 继 续 提 升 模 型

性能。

• 国 内 闭 源 大 模 型 快 速 发 展 。 豆

包、混元、商量3.0、盘古3.0、

A n d e s G P T 、 B l u e L M 、 星 火

3.0等陆续发布。

• L l ama2开源，极大助力全球大

模型开发者生态。
• G P T - 4 o 、 C l a u d e 3 . 5 、

Gemin i 1 . 5、L lama3发布，海

外进入“一超多强”的竞争格局。

• 国内多模态领域进展迅速，在部

分领域领先海外。视频生成模型

可 灵 A I 、 海 螺 视 频 、 v i d u 、

P i x V e r s e 等 模 型 陆 续 发 布 ， 并

在海外取得较大应用进展。

• 国 内 通 用 模 型 持 续 提 升 。

Qwen2.5、文心4.0、GLM4、

商量5.5等通用模型陆续更新。

• O p e n A I 发 布 S o r a ， 极 大 拓 展

了AI在视频领域的想象力。

• Goog l e发布Gemin i  2 . 0系列模

型，推出DeepResea rch深度研

究 功 能 以 及 众 多 海 外 推 理 模 型 的

发 布 引 发 热 潮 ， 推 理 性 能 大 幅 度

提升。

• 国 内 推 理 模 型 持 续 跟 进 。 K 0 -

math、DeepSeek-R 1-L i t e、

Q w Q - 3 2 B - P r e v i e w 、 G L M -

Ze r o-P r e v i ew等 推 理 模 型 陆 续

发布，继续突破推理能力的上限。

• OpenAI发布o1系列模型、o3系

列模型和GPT-4 .5，前者推动成

本 效 益 推 理 ， 后 者 展 现 出 较 高 的

情感智能。

• 国内开源生态爆发。Baichuan、

Q w e n 、 I n t e r n L M 、

ChatGLM3、Yi-34B等系列模

型引领开源热潮。

2025.06

融合期

• 顶 级 大 模 型 能 力 边 界 持 续 突 破 。

o3、o4-m i n i、Gem i n i  2 . 5系

列 、 C l a u d e  4 系 列 模 型 相 继 推

出。

• 国 内 外 大 模 型 差 距 显 著 缩 小 ， 国

内 模 型 实 现 弯 道 超 车 。

De e o S e e k - R 1 通 过 开 源 与 性 价

比优势推动普惠AI时代到来。

• 国 内 厂 商 普 遍 加 速 迭 代 ， 开 源 成

为主流策略。在DeepSeek-R1、

Q w e n 系 列 模 型 开 源 后 ， 国 内 众

多厂商加入开源行列。

• A I  智能体潜力被深度挖掘，向通

用 人 工 智 能 （ A G I ） 愿 景 迈 进 。

M a n u s 、 A u t o G L M 沉 思 、

Genspark、Fe l lou、扣子空间、

天 工 超 级 智 能 体 等 A g e n t 产 品 纷

纷涌现，加速AGI进程。
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2025年国内外大模型差距

模型 23年5月 23年6月 23年7月 23年8月 23年9月 23年10月 23年11月 23年12月 24年2月 24年4月 24年6月 24年8月 24年10月 24年12月 25年3月 25年5月

GPT最新模型
（GPT3.5、4、4-
Turbo、4o、o1、

o3-mini、GPT-4.5、
o3、o4-mini）

76.67 78.76 70.89 81.03 83.20 87.08 89.79 90.63 92.71 79.13 81.00 79.67 75.85 80.4 76.01 70.51

国内TOP1 53.58 63.53 62.00 60.02 62.75 70.74 74.02 79.02 87.75 73.32 77.00 78.64 69.64 68.3 70.34 63.16

国内TOP2 49.52 62.58 59.35 55.70 62.61 70.42 72.88 76.54 86.77 72.58 76.00 76.24 69.00 68.3 66.38 62.96

国内TOP3 46.45 59.80 58.02 53.43 62.12 69.57 71.87 75.04 85.70 72.45 76.00 74.63 68.91 67.4 64.69 61.94

• 总体趋势上，国内外第一梯队大模型在中文领域的通用能力差距正在缩小。2023年5月至今，国内外大模型能力持续发展。其中GPT系列模型为代表的海外最

好模型经过了从GPT3.5、GPT4、GPT4-Turbo、GPT4o、o1、o3-mini、GPT-4.5、o3、o4-mini的多个版本的迭代升级。国内模型也经历了波澜壮阔的25个月

的迭代周期。但随着o4-mini的发布，差距从7.46%增加至10.42%。

国内外Top1模型差距分数

国内外Top1模型差距比例

SuperCLUE基准：过去25个月国内外TOP大模型对比趋势

来源：SuperCLUE,  2023年5月～2025年5月，期间发布的16次大模型基准测评报告。
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第二部分 

5月通用测评介绍
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4. 各维度测评说明及示例
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SuperCLUE是大模型时代背景下CLUE基准的发展和延续，是 独 立 、 领 先 的 通 用 大 模 型 的 综 合 性 测 评 基 准 。 中 文 语 言 理 解 测 评 基 准 C L U E （ T h e  C h i n e s e 

Language Understanding Evaluat ion）发起于2019年，陆续推出过CLUE、FewCLUE、ZeroCLUE等广为引用的测评基准。

0数据污染

每2个月题库
100%替换

题目
100%原创

传统测评                               SuperCLUE

易数据污染

学术视角
与应用侧较大偏差

维度固定陈旧
无法与时俱进

VS

SuperCLUE
三大特征

产业+用户视角

SuperCLUE与传统测评的区别

维度Live更新

题目固定
过拟合风险高

01

02

03

“Live”更新，0数据污染

测评方式与用户交互一致

独立第三方，无自家模型

测 评 题 库 每2个 月100%替 换 且 全 部 原 创 ， 杜 绝 过

拟合风险。体系维度根据大模型进展Live更新。

测评方法与用户交互方式保持一致，测评任务贴近

真实落地场景，高度还原用户视角。

完全独立的第三方评测机构，不研发自家模型。承

诺提供无偏倚的客观、中立评测结果。

SuperCLUE基准介绍

2019

CLUE

基准发布

2020

发布多篇顶会论文，

并承办了NLPCC 

2020 开放测评任务

2021

发布FewCLUE、
DataCLUE、
ZeroCLUE等

多个知名测评基准

2022

联合西湖大学发布
DataCentricAI；

发布SimCLUE大规
模中文语义
理解数据集

2023

中文领域首个通用

大模型测评基准

SuperCLUE正式发布

发布首个中文多轮开放式

测评基准SuperCLUE-Open；

发布行业测评基准

2024.01-06 2024.07-12

发布数学、代码、

长文本、RAG等测

评基准；

发布文生视频、文

生图、视觉理解等

多模态测评基准

2025.03-05

发布AI编程助手等

AI应用测评基准；

发布链式推理等

推理测评基准；

发布多轮可执行智能体

测评基准AgentCLUE

2024.12-2025.03

开源Math24o高中奥林匹克

数学竞赛测评集；

发布新版文生图、图生视频、

视觉推理等中文测评基准；

发布中文通用AI智能体测评

基准AgentCLUE-General；

发布中文大模型幻觉测评系

列基准

发布数学竞赛、科学推

理、项目级代码生成等

推理测评基准；

发布实时音视频、视觉

语言多模态测评基准

发布DeepSeek第三方平

台性能基准
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S u p e r C L U E 大 模 型 综 合 测 评 基 准 框 架

已发布 即将发布

SuperCLUE大模型综合测评体系

基于大模型技术和应用发展趋势、以及基准测评专业经验，S u p e r C L U E构建出多领域、多层次的大模型综合性测评基准框架。从基础到应用覆盖：通用基

准体系、文本专项系列基准、多模态系列基准、推理系列基准、Agent系列基准、AI应用基准、性能系列基准。为产业、学术和研究机构的大模型研发提供

重要参考。

文本专项基准

长文本
SuperCLUE-Long

超长文本
SuperCLUE-200K

角色扮演
SuperCLUE-Role

多轮对抗安全
SuperCLUE-Safety

多模态基准

视频

文生视频
SuperCLUE-T2V

图像/视觉

实时音视频交互
SuperCLUE-Live

文生图
SuperCLUE-Image

语音

实时语音交互
SuperCLUE-Voice

语音合成
SuperCLUE-TTS

多模态视觉语言
SuperCLUE-VLM

Agent基准

通用

可执行智能体
AgentCLUE

终端智能体

行业智能体

零售 教育

医疗 ...

不可执行智能体
SuperCLUE-Agent

手机 PC

眼镜 ...

通用基准

数学推理

科学推理

代码生成

智能体Agent

精确指令遵循

文本理解与创作

应用基准

AI产品

AI搜索
SuperCLUE-AISearch

代码助手
SuperCLUE-Coder

行业

金融
SuperCLUE-Fin

工业
SuperCLUE-Industry

汽车
SuperCLUE-Auto

智能座舱
SuperCLUE-Icabin

实时音视频
SuperCLUE-Live

推理基准

科学推理
SuperCLUE-Science

全国高中数学竞赛
MathCLUE

小学奥数
SuperCLUE-Math6o

链式推理
SuperCLUE-COT

视觉推理
SuperCLUE-VLR

代码
SuperCLUE-Code3

项目级代码
SuperCLUE-Project

性能基准

DeepSeek-R1
第三方稳定性测试

（网页端）

DeepSeek-R1
第三方稳定性测试

（API端）

深度研究
DeepResearch

DeepSeek-R1系列

其余系列

注：通用基准介绍可在报告中查看，其余基准可点击对应链接跳转至最新的发布文章。

检索增强
SuperCLUE-RAG

声音复刻
SuperCLUE-Cloning

DeepSeek-R1
第三方联网搜索

能力测试（网页端）

DeepSeek-R1
第三方稳定性测试

（App端）

数学多步推理
SuperCLUE-Math6

中文通用AI智能体
AgentCLUE-General

幻觉

事实性幻觉
SuperCLUE-Fact

忠实性幻觉
SuperCLUE-Faith

图生视频
SuperCLUE-I2V

开源数据集
Math24o

竞赛级别代码

研究生级别数学

大模型推理
速度测评
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 本次2025年5月报告聚焦通用能力测评，由六大维度构成。题目均为原创新题，总量为1579道多轮简答题。

【SuperCLUE通用数据集】共有数学推理、科学推理、代码生成、智能体Agent、精确指令遵循、文本理解与创作六大任务；

【SuperCLUE评价方式】分为基于人工校验参考答案的评估（0-1得分）、基于代码单元测试的评估（0-1得分）、结合任务完成与否、系统状态比对的评估（0-1得分）、基于

规则脚本的评估（0-1得分）、人工校验参考答案的、多维度评价标准的评估。

SuperCLUE通用测评基准数据集及评价方式

1.数学推理

介绍：主要考察模型运用数学概念和逻辑进行多步

推理和问题解答的能力。包括但不限于几何学、代

数学、概率论与数理统计等竞赛级别数据集。

评价方式：基于人工校验参考答案的评估（0-1得
分）

2.科学推理

介绍：主要考察模型在跨学科背景下理解和推导因

果关系的能力。包括物理、化学、生物等在内的研

究生级别科学数据集。

评价方式：基于人工校验参考答案的评估（0-1得
分）

3.代码生成

介绍：主要考察模型在处理编程任务时理解和生成

代码的能力。HumanEval的中文升级版，涵盖数据

结构、基础算法、数学问题、数据科学等多种类型

的代码数据集。

评价方式：基于代码单元测试的评估（0-1得分）

4.智能体Agent

介绍：主要考察在中文场景下基于可执行的环境，

LLM作为执行代理，在多轮对话中调用工具完成任

务的能力。包括两大任务类型：常规单轮对话和常

规多轮对话。

评价方式：结合任务完成与否、系统状态比对的评
估（0-1得分）

5.精确指令遵循

介绍：主要考察模型的指令遵循能力，包括但不限

于定义的输出格式或标准来生成响应，精确地呈现

要求的数据和信息。

评价方式：基于规则脚本的评估（0-1得分）

SuperCLUE通用基准数据集及评价方式

6.文本理解与创作

介绍：主要考察模型在处理文本相关任务时的理解

和创作能力。包括但不限于文本摘要、阅读理解、

指代消解、长文本等基础语义理解和生成创作数据

集。

评价方式：人工校验参考答案的、多维度评价标准
的评估
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各维度测评说明及示例——数学推理测评说明

SuperCLUE-数学推理评测数据集

测评方法

评测流程：

我们采用模型评价的方式来评估大模型在【数学推理】任务上的表现，使用高级模型（如gpt4o）

判断其回答中的最终答案和参考答案是否相符，以确认大模型在一道问题上的正确率（正确或错

误，即0或1）。

以【代数学】任务为例，假设在一个具体的题目中，模型A的最终答案与参考答案等价，则该题

目的具体得分为1分；反之，假设在另一个具体的题目中，模型A的最终答案与参考答案不等价，

则该题目的具体得分为0分。

最后，将所有题目的得分进行归一化处理，以确保满分为100分。这样最终的得分可以清晰地反映

模型在【数学推理】任务中的表现。这一方法实现了完全的客观评估性。

示例-数学推理

数学推理

主要考察模型运用数学概念和逻辑进行多步推理和问题解答的能力。包括但不限于

几何学、代数学、概率论与数理统计等竞赛级别数据集。

问题：

模型回答：

评价打分：

综合以上，AI助手的回答的综合得分（平均分）为[[1.00]]。
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各维度测评说明及示例——科学推理测评说明

SuperCLUE-科学推理评测数据集

测评方法

评测流程：

我们采用模型评价的方式来评估大模型在【科学推理】任务上的表现，使用高级模型（如gpt4o）

判断其回答中的最终答案和参考答案是否相符，以确认大模型在一道问题上的正确率（正确或错

误，即0或1）。

以【物理】任务为例，假设在一个具体的题目中，模型A的最终答案与参考答案等价，则该题目

的具体得分为1分；反之，假设在另一个具体的题目中，模型A的最终答案与参考答案不等价，则

该题目的具体得分为0分。

最后，将所有题目的得分进行归一化处理，以确保满分为100分。这样最终的得分可以清晰地反映

模型在【科学推理】任务中的表现。这一方法实现了完全的客观评估性。

示例-科学推理

科学推理

主要考察模型在跨学科背景下理解和推导因果关系的能力。包括物理、化学、生物

等在内的研究生级别科学数据集。

问题：

模型回答：

评价打分：

综合以上，AI助手的回答的综合得分（平均分）为[[1.00]]。
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各维度测评说明及示例——代码生成测评说明

SuperCLUE-代码生成评测数据集

代码生成

主要考察模型在处理编程任务时理解和生成代码的能力。HumanEval的中文升级

版，涵盖数据结构、基础算法、数学问题、数据科学等多种类型的代码数据集。

测评方法

评测流程：

整体测评流程包括：1.获取模型答案；2.提取功能函数；3.测试功能函数；4.计算模型得分。

1.获取模型答案：

    使用特定的prompt要求模型按照特定格式回答，以方便后续提取。对于一个代码补全问题，每

个模型获取一次答案。

2.提取功能函数：

    获取到模型回复之后，结合prompt要求和模型回答设定规则提取函数代码。

3.测试功能函数：

    对于一个代码补全问题，将提取得到的代码和该问题对应的N个测试用例组装成N个可独立运行

的单元测试程序，在沙箱环境运行（沙箱环境python版本设置为3.10）。

4.计算模型得分：

    对于一个代码补全问题和1个测试用例，构成一个单元测试，通过测试得1分。最终计算模型在

所有单元测试中得分平均分*100作为最终的得分。

问题：
import itertools
from typing import List, Any, Dict

def candidate(programmers: List[Dict[str, 
A n y ] ] ,  r e q u i r e d _ s k i l l s :  L i s t [ s t r ] , 
team_size_k: int) -> List[int]:
    """
    组建一个由恰好 `team_size_k` 名成员

组成的编程竞赛团队。

<篇幅有限省略>

    输出:
    - 选定团队成员的 'id' 列表，按升序排

列。如果无解，则为空列表。

    """

示例-代码生成

模型回答：
import itertools
from typing import List, Any, Dict

def candidate(programmers: List[Dict[str,  Any]], 
required_skills: List[str], team_size_k: int) -> List[int]:
    n = len(programmers)
    best_synergy = None
    best_ids: List[int] = []
    required = set(required_skills)
<篇幅有限省略>

        elif total == best_synergy:
            ids = sorted(programmers[i]['id'] for i in comb)
            if ids < best_ids:
                best_ids = ids
    return best_ids if best_synergy is not None else []

测试功能函数：
def check(candidate):
    assert candidate([{'id': 0, 'skills': ['Python', 'AI'], 'synergy_scores': [0,5,2]}, {'id': 1, 'skills': ['Java', 
'Web'], 'synergy_scores': [5,0,3]}, {'id': 2, 'skills': ['Python', 'DB'], 'synergy_scores': [2,3,0]}], ['Python', 
'Web'], 2) == [0, 1]
    assert candidate([{'id':0,'skills':['P'],'synergy_scores':[0,10]},{'id':1,'skills':['J'],'synergy_scores':[10,
0]}],['P','J'],2) == [0,1]
    assert candidate([{'id':0,'skills':['P'],'synergy_scores':[0]}],['P'],2) == []
    assert candidate([], ['P'], 1) == []

计算模型得分：测试通过，得1分。
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描述：本次Agent测评共包含10个API，本题用到一个API。

车辆控制系统：该工具属于车辆控制系统，允许用户控制汽车的各个方面，如发动机、车门、空调、灯光等。

prompt：你是一个组合函数完成任务的专家。你将会收到一个问题和一些可以调用的函数及其描述。基于问题，你需要
调用一个或者多个函数来实现问题要求。
对于问题中的计算需求，你必须调用提供的函数进行计算，否则视为错误。
如果使用你收到的函数无法完成问题要求，请指出。如果你收到的问题缺乏调用函数所必要的参数<篇幅有限省略>
下面提供了一个列表，列表中是一些你可以调用的函数以及函数的功能和参数描述，使用json格式<篇幅有限省略>

【问题】：我想要知道北京和西安之间的距离。

【模型回复1】：【函数调用开始】  ```[get_zipcode_based_on_city(city="北京" ), get_zipcode_based_on_city(city="西安

" )]```  【函数调用结束】

【模型得到的反馈1】：下面是根据你回复的函数调用执行得到的结果,你可以据此判断是否完成了用户的需求。如果已经

完成，你可以停止回复函数调用，根据执行结果回答用户的问题。如果没有完成任务，你可以决定给出新的函数调用。

下面是函数调用结果：

第1个函数调用：get_zipcode_based_on_city(city='北京'), 执行返回结果为：{"zipcode": "352415"}

第2个函数调用：get_zipcode_based_on_city(city='西安'), 执行返回结果为：{"zipcode": "541227"}

注意：一旦你决定进行函数调用，你的回复中只能包括函数调用。你的函数调用（function calls）必须严格遵循以下格式

给出：“【函数调用开始】```[func_name1(params_name1=params_value1, params_name2=params_value2...), 

func_name2(params)]```【函数调用结束】”，不应该包括任何其他文本。

【模型回复2】：【函数调用开始】```[estimate_distance(cityA=" 352415" , cityB=" 541227" )]``` 【函数调用结束】

【模型得到的反馈2】：下面是根据你回复的函数调用执行得到的结果,你可以据此判断是否完成了用户的需求。如果已

经完成，你可以停止回复函数调用，根据执行结果回答用户的问题。如果没有完成任务，你可以决定给出新的函数调用。

下面是函数调用结果：

第1个函数调用：estimate_distance(cityA='352415', cityB='541227'), 执行返回结果为：{"distance": 780.0}

注意：一旦你决定进行函数调用，你的回复中只能包括函数调用。你的函数调用（function calls）必须严格遵循以下格式

给出：“【函数调用开始】```[func_name1(params_name1=params_value1,  params_name2=params_value2. . . ) , 

func_name2(params)]```【函数调用结束】”，不应该包括任何其他文本。

【模型回复3】：北京和西安之间的距离约为780公里。

本题共1轮问题，解决问题需要调用3次工具，模型的回答中3次工具调用均正确，则本轮回答正确，记1分。

各维度测评说明及示例——智能体Agent测评说明

SuperCLUE-智能体Agent数据集

智能体Agent

主要考察在中文场景下基于可执行的环境，LLM作为执行代理，在多轮对话中调用

工具完成任务的能力。包括两大任务类型：常规单轮对话和常规多轮对话。

测评方法

示例-智能体Agent

评测流程：

每一题包含N轮对话，每一轮对话为一个记分单元，答对记1分。

我们将模型回复的函数调用进行实际执行后判定是否回复正确。评价维度包括：函数调用执行结果、

执行后的系统状态。

对于每一轮模型回复的评价方法：

1. 获取模型答案之后，从中提取可执行的函数调用。

2. 执行提取的函数调用得到执行结果集1，以及执行后的系统状态1;

3. 执行人类标注的ground truth(函数调用)得到执行结果集2，系统状态2；

4. 将执行结果集1与执行结果集2进行比较，系统状态1和系统状态2进行比较；

如果执行结果集2是执行结果集1的子集，系统状态1和系统状态2相同则认为模型的本轮回复正确，得

1分。

最后，计算答对的记分单元的比例，转化为百分制得到模型的总分。即：

模型得分=（答对的记分单元数量/记分单元总数量）*100
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各维度测评说明及示例——精确指令遵循测评说明

评测流程：

我们完成了一个针对不同的语言模型的（文本输出）精确指令遵循表现的测试，根据设定的评估标准进行评估。

评估的结果为布尔值（True 或 False）。

以【写一篇关于可再生能源对减少碳排放的作用的短文。要求文章不得使用“二氧化碳”这个词，字数不少于10

个字，以JSON格式返回】任务为例：

设定的评价标准包括：遵循关键词限制、符合字数要求、输出格式正确。模型只有在命中所有指令的条件下会

得到True的返回结果。

例如：

模型输出结果1：{ "response": "可再生能源在减少碳排放和减轻气候变化方面起着关键作用，未来应加快推广。

" }

符合所有要求，返回True。

模型输出结果2：{ "response": "使用可再生能源可以减少二氧化碳排放。" }

违背了关键词限制，返回False。

最后，我们将所有题目的评估结果进行汇总，根据模型完全命中的题目数量计算模型的最终命中率，命中率以

百分比为单位。具体来说，命中率计算公式为：

命中率 = (模型完全命中的题目数量 ÷ 总题目数量) ️* 100%

SuperCLUE-精确指令遵循数据集

精确指令遵循

主要考察模型的指令遵循能力，包括但不限于定义的输出格式或标准来生成响应，

精确地呈现要求的数据和信息。

测评方法

示例-精确指令遵循

问题：近年来，随着全球化的加速和国际贸易的扩展，港口物流在现代经济中的地位
日益重要。港口不仅是货物进出口的主要节点，也是地区经济发展的动力。现代化港
口包含多种设施，如货运码头、仓储区域、集装箱处理设备等，同时依赖复杂的信息
系统进行管理。然而，港口物流也面临诸多挑战，包括环保压力、交通拥堵和技术更
新需求。为了解这些挑战并寻找解决方案，我们需要深入研究港口物流的各个方面，
包括技术应用、管理模式和未来发展趋势。
请撰写一篇关于“港口物流未来技术趋势”的分析文章。在文章中必须出现“自动
化”、“绿色能源”和“信息化”这三个关键词，每个关键词必须至少出现3次。文章
只能有4个段落（不要出现标题），每个段落用“～～”符号分隔。第3段必须恰好由5
个句子（句子用中文句号或中文问号或中文感叹号分隔）组成。整篇文章只能有12个
句子。请确保内容结构清晰，并对未来的技术趋势进行合理推测。

模型回答：近年来，港口物流在全球供应链中扮演着越来越重要的角色，推动了区域经济的快
速发展。面对日益严峻的环保要求，越来越多港口开始引入绿色能源项目以减少碳排放。在此过
程中自动化技术和信息化平台成为提升作业效率的关键。  
～～  
自动化堆场、智能导航车辆和无人驾驶设备正在改造传统码头作业流程，缩短了周转时间并降低
人力成本。同时，借助信息化手段实时监控货物流向，提高了资源利用率。  
～～  
智能港口将通过自动化设备实现全天候无人值守操作，从而大幅提升生产效率和作业安全。大规
模部署的绿色能源系统如太阳能光伏和风力发电正在为港口设施提供可靠的清洁动力，降低对化
石燃料的依赖。信息化平台与人工智能算法深度融合能够优化航线调度、货柜追踪及能耗管理，
释放更多数据价值。5G网络和物联网技术进一步支撑了港口内部的实时数据交换和远程控制，
有助于精准预测需求和资源配置。未来几年，随着区块链技术的引入和大数据分析的普及，港口
物流的透明度和协作水平将进入新的高度。  
～～  
面向未来，港口将持续融合自动化、信息化与绿色能源解决方案，朝着智能化、低碳和高效的方
向迈进。各方需加强技术研发与跨领域协同，才能确保港口物流系统的可持续发展和竞争优势。

评价打分：
本题存在三个精确指令考察：1）关键词出现频率；2）段落数量；3）句子数量。
模型的回答符合要求，得一分。
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各维度测评说明及示例——文本理解与创作测评说明

SuperCLUE-文本理解与创作评测数据集

测评方法

评 测 流 程 ：

我们采用高级AI模型（例如GPT-4o）来评估不同任务的表现，根据设定的评价标准进行打分（1-5分）。

以【生成与创作】任务为例，设定的评价标准包括：符合基本要求、语言与逻辑连贯性、推理链条完整度。

假设在一个具体的题目中，模型A的得分如下：符合基本要求3分、语言与逻辑连贯性4分、推理链条完整

度5分。首先，我们计算这一题目的平均得分：

因此，该题目的具体得分为4分。

最后，将所有题目的得分进行归一化处理，以确保满分为100分。这样，每个任务的得分都能清晰地反映模

型在不同标准下的表现。

问题：请总结以下文本，形成摘要：
我正经过清风桥，脚下的石板路面带着一种古旧的温润感，被无数脚步打磨得光滑，却又在缝隙里藏
着青苔的湿意与岁月的低语。桥身并非全然的平坦，带着一丝不易察觉的弧度向上微微拱起，仿佛是
大地温和的呼吸，引领着行人走向河流的中央，也走向视野的开阔处。栏杆是铁艺的，缠绕着复古的
卷草纹饰，油漆早已斑驳，露出底下暗红色的铁锈，像是一道道时光刻下的伤痕，却也平添了几分沧
桑的韵味。我将手轻轻搭在冰凉的栏杆上，指尖能感受到那细微的震动，或许是桥下水流冲击桥墩的
回响，又或许是远处车流驶过桥面时传递而来的生命脉动。风，确实如桥名一般，带着清爽的气息，
从宽阔的江面上吹拂而来，撩动我的发梢，也试图吹散心中那一点莫名的滞重感。<篇幅有限省略>

模型回答：作者漫步清风桥，细致描绘了桥的古旧韵味（光滑石板、微拱桥身、斑驳铁艺栏杆）、
周边自然景致（碧绿江水、碎金般的阳光、薄雾中的城市天际线、掠过的水鸟）及两岸对比（现代滨
江公园的生活气息与古旧民居的烟火味）。桥上行人百态（下棋老人、嬉闹孩童、写生学生等）与作
者的驻足观察交织，触发对时光流转、生活复杂的感悟——桥不仅是地理连接，更承载着时间的过往
与未来、情感的此岸与彼岸。作者由此追忆少年时的憧憬，感慨当下心境的平和，在江风与流水的陪
伴中，获得心灵的澄明与前行的坚定，最终带着桥上的宁静思考，重新融入生活。

评价打分：
打分与评价开始：  
1. 基于标准1的符合基本要求：
AI助手准确回应了用户的问题，并围绕文本内容进行了高度相关的总结。总结结构清晰，满足用户的
提问意图与需求。略微可以强化对某些细节的表达与隐含情感的深入梳理。得分：4.5分。

2. 基于标准2的事实正确性：
AI助手整体回答的事实性较强，与原文本内容一致，涵盖了关键部分如桥上的细节描写、两岸的对比、
行人百态与心灵感悟等。未发现明显的事实错误，且表达符合文本意境要求。得分：5.0分。

3. 基于标准3的清晰度：
回答语言表达流畅且清晰，条理明晰，阅读起来易于理解。回答虽简洁，但对于部分意象的表现力略
显不足，无法完全展现原文本感性的细腻美。可以补充一些具体的描述增强表现力。得分：4.0分。

综合以上，AI助手的回答的综合得分（平均分）为[[4.50]]。

示例-文本理解与创作

文本理解与创作

主要考察模型在处理文本相关任务时的理解和创作能力。包括但不限于文本摘要、

阅读理解、指代消解、长文本等基础语义理解和生成创作数据集。
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本次测评数据选取了Su p erCL UE-5月测评结果，模型选取了国内外有代表性的43个大模型在5月份的版本。

测评模型列表

模型 机构 简介 模型 机构 简介

1.Qwen3-235B-A22B(Thinking) 阿里巴巴 官方发布的MoE推理模型，使用阿里云公开的API：qwen3-235b-a22b。 24.Gemma-3-27b-it Google Gemma3开源系列27B模型，使用官方API：gemma-3-27b-it。

2.Qwen3-30B-A3B(Thinking) 阿里巴巴 官方发布的MoE推理模型，使用阿里云公开的API：qwen3-30b-a3b。 25.Gemma-3-12b-it Google Gemma3开源系列12B模型，使用官方API：gemma-3-12b-it。

3.Qwen3-32B(Thinking) 阿里巴巴 官方发布的Dense推理模型，使用阿里云公开的API：qwen3-32b。 26.Gemma-3-4b-it Google Gemma3开源系列4B模型，使用官方API：gemma-3-4b-it。

4.Qwen3-14B(Thinking) 阿里巴巴 官方发布的Dense推理模型，使用阿里云公开的API：qwen3-14b。 27.Llama-4-Maverick-17B-128E-
Instruct-FP8 Meta 使用together.ai的接口：meta-llama/Llama-4-Maverick-17B-128E-Instruct-FP8。

5.Qwen3-8B(Thinking) 阿里巴巴 官方发布的Dense推理模型，使用阿里云公开的API：qwen3-8b。 28.Llama-3.3-70B-Instruct Meta 使用together.ai的接口：meta-llama/Llama-3.3-70B-Instruct-Turbo。

6.Qwen3-4B(Thinking) 阿里巴巴 官方发布的Dense推理模型，使用阿里云公开的API：qwen3-4b。 29.Llama-3.1-8B-Instruct Meta 使用together.ai的接口：meta-llama/Meta-Llama-3.1-8B-Instruct-Turbo。

7.Step-2-16k 阶跃星辰 官方公开发布的API版本：step-2-16k。 30.ChatGPT-4o-latest OpenAI 与ChatGPT上的GPT-4o同版本，对应OpenAI官方的API名称:chatgpt-4o-latest。

8.Sky-Chat-3.0 昆仑万维 昆仑万维发布的千亿级别 MOE 模型，使用官方的API接口。 31.o4-mini(high) OpenAI 使用方式为AZURE OpenAI Service的API接口，reasoning_effort参数设置为：high。

9.GLM-4-Air-250414 智谱AI 官方发布的全新语言模型，使用官方的API：GLM-4-Air-250414。 32.o3 OpenAI OpenAI在2025年4月16日发布的最新推理模型o3，使用方式为POE：o3。

10.GLM-Z1-AirX 智谱AI 官方发布的GLM-Z1系列推理模型，使用官方的API：GLM-Z1-AirX。 33.360zhinao2-o1.5 360 官方提供的小范围内测版本，使用方式为API。

11.GLM4_9B_Chat 智谱AI 官方开源的GLM-4-9B-Chat，对应huggingface 仓库名称：THUDM/glm-4-9b-chat。 34.grok-3-latest X.AI X.AI在2025年2月19日推出的模型版本，使用官方API，版本名称为：grok-3-latest。

12.DeepSeek-V3-0324 深度求索 深度求索在2025年3月24日发布的新版本V3模型，使用官方API：deepseek-chat。 35.ERNIE-X1-Turbo-32K 百度 百度发布的深度思考模型，使用百度千帆的API，版本名称为：ernie-x1-turbo-32k。

13.DeepSeek-R1 深度求索 深度求索在2025年1月20日发布的开源推理模型，使用官方API：deepseek-reasoner。36.Pangu Pro MoE-72B-A16B 华为 官方提供的小范围内测版本，使用方式为API。见技术报告：https://arxiv.org/pdf/2505.21411。

14.DeepSeek-R1-Distill-Qwen-32B 深度求索 基于Qwen2.5-32B的蒸馏模型，使用阿里云API：deepseek-r1-distill-qwen-32b。 37.NebulaCoder-V6 中兴通讯 官方提供的小范围内测版本，使用方式为API。

15.Spark X1 科大讯飞 科大讯飞发布的API版本：Spark X1。 38.MiniMax-Text-01 MiniMax 官方发布的新一代模型，使用方式为API，版本名称为：MiniMax-Text-01。

16.Spark4.0 Ultra 科大讯飞 科大讯飞发布的API版本：Spark4.0 Ultra。 39.Hunyuan-T1-20250403 腾讯 官方发布的深度思考模型，使用方式为API：hunyuan-t1-20250403。

17.kimi-latest 月之暗面 与Kimi智能助手产品使用的大模型同版本，使用API：kimi-latest。 40.SenseNova V6 Reasoner 商汤 官方提供的小范围内测版本，使用方式为API。

18.kimi-K1.5 月之暗面 月之暗面推出的推理模型，使用官网网页（开启“K1.5长思考”模式）。 41.Yi-1.5-9B-Chat-16K 零一万物 官方开源版本，huggingface 仓库名称：01-ai/Yi-1.5-9B-Chat-16K。

19.Doubao-1.5-thinking-pro-250415 字节跳动 官方发布的深度思考模型，使用方式为API：doubao-1-5-thinking-pro-250415。 42.Mistral-7B-Instruct-v0.3 Mistral AI 官方开源版本，对应huggingface 仓库名称：mistralai/Mistral-7B-Instruct-v0.3。

20.Claude-Opus-4-Reasoning Anthropic 官方发布的Claude Opus 4，使用方式为POE：Claude-Opus-4-Reasoning。 43.MiniCPM3-4B 面壁智能 官方开源版本。对应huggingface 仓库名称：openbmb/MiniCPM3-4B。

21.Gemini 2.5 Pro Preview 05-06 Google Gemini 2.5 Pro的预览版本，使用官方API：gemini-2.5-pro-preview-05-06。 / / /

22.Gemini 2.5 Flash Preview 04-17 Google Gemini 2.5 Flash的预览版本，使用官方API：gemini-2.5-flash-preview-04-17。 / / /

23.Gemini 2.5 Flash Preview 05-20 Google Gemini 2.5 Flash的预览版本，使用官方API：gemini-2.5-flash-preview-05-20。 / / /
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Claude-Opus-4-Reasoning(Anthropic)

SuperCLUE模型象限（2025）
应
用
能
力

技术领跑者

实用主义者 卓越领导者

注： 1 .  两个维度的组成。推理能力包含：数学推理、科学推理、代码；应用能力包括：文本理解与创作、指令遵循、 A g e n t 能力；

2 .  四 个 象 限 的 含 义 。 它 们 代 表 大 模 型 所 处 的 不 同 阶 段 与 定 位 ， 其 中 【 潜 力 探 索 者 】 代 表 模 型 正 在 探 索 阶 段 未 来 拥 有 较 大 潜 力 ； 【 技 术 领 跑 者 】 代 表 模 型 在 基 础 技 术 方 面 具 备 领 先 性 ； 【 实 用 主 义 者 】

代表模型在场景应用深度上具备领先性；【卓越领导者】代表模型在基础和场景应用上处于领先位置，引领国内大模型发展。

  来源： S u p e r C L U E ,  2 0 2 5 年 5 月 2 8 日；

SuperCLUE模型象限（2025）

o4-mini(high)(OpenAI)

SenseNova V6 Reasoner(商汤)

o3(OpenAI)

Gemini 2.5 Flash Preview 05-20(Google)

Doubao-1.5-thinking-pro-250415(字节跳动)

Qwen3-32B(Thinking)(阿里巴巴)

DeepSeek-R1(深度求索)

NebulaCoder-V6（中兴通讯)

Hunyuan-T1-20250403(腾讯)

DeepSeek-V3-0324
(深度求索)

ChatGPT-4o-latest
(OpenAI)

Qwen3-235B-A22B(Thinking)(阿里巴巴)

360zhinao2-o1.5(360)

GLM-4-Air-250414(智谱AI)

Llama-4-Maverick-17B-128E-Instruct(Meta)

Mistral-7B-Instruct-v0.3(Mistral AI)

Llama-3.3-70B-Instruct(Meta)

Qwen3-4B(Thinking)(阿里巴巴)

DeepSeek-R1-Distill-Qwen-32B
(深度求索)

Spark X1(科大讯飞)

Gemma-2-27b-it(Google)

GLM-Z1-AirX(智谱AI)

Qwen3-30B-A3B(Thinking)(阿里巴巴)

Qwen3-14B(Thinking)(阿里巴巴)

grok-3-latest(X.AI)

Gemini 2.5 Flash Preview 04-17(Google)

Qwen3-8B(Thinking)(阿里巴巴)
ERNIE-4.0-Turbo-8K-Latest(百度)

Pangu Pro MoE-72B-A16B(华为)

kimi-K1.5(月之暗面)

潜力探索者 推理能力

Step-2-16k(阶跃星辰)

Spark4.0 Ultra(科大讯飞)

MiniMax-Text-01(MiniMax)

Sky-Chat-3.0(昆仑万维)

kimi-latest(月之暗面 )

GLM-4-9B-Chat(智谱AI)

MiniCPM3-4B(面壁智能 )

Gemini 2.5 Pro Preview 05-06(Google)

Yi-1.5-9B-Chat-16K
(零一万物 )

Llama-3.1-8B-Instruct(Meta)

Gemma-3-4b-it(Google)

Gemma-2-27b-it(Google)
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海外及其他对比模型国内模型国内外通用大模型SuperCLUE基准测评总榜

SuperCLUE通用能力测评榜单——总榜

22

来源： S u p e r C L U E ,  2 0 2 5 年 5 月 2 8 日；

注：由于部分模型分数较为接近，为了减少问题波动对排名的影响，本次测评将相距 1 分区间的模型定义为并列，报告中分数展示为并列中高分。海外模型仅对比参考不参与排名。



SuperCLUE通用能力测评榜单——总榜

D o u b a o - 1 . 5 - t h i n k i n g - p r o - 2 0 5 4 1 5 、 S e n s e N o v a  V 6  R e a s o n e r 等 国 内 模 型 表 现 亮 眼 。 其 中 ，

D o u b a o - 1 . 5 - t h i n k i n g - p r o - 2 0 5 4 1 5 在 文 本 创 作 与 理 解 任 务 上 以 8 1 . 0 4 的 高 分 领 先 其 他 模 型 。

NebulaCoder-V6在数学推理得分上比o4-mini (h igh)分别高出4.67。

2. 国内推理模型崭露头角，部分领域优势突出。

H u n y u a n - T 1 - 2 0 2 5 0 4 0 3在国内模型中指令遵循得分第一，为36.97分，但是与海外模型指令遵循得分

第一的o4 - m i n i ( h i g h ) 相比，差距达到了31.1分，国内模型在指令遵循方面表现较弱，还有较大的提升

空间。

3. 国内大模型在指令遵循方面普遍低于海外模型。

Su p er C L UE -总榜

S u p e r C LUE评测基准2025年5月总体榜单显示，o4-m in i ( h i g h ) 在 S u p e r C L U E - 5月测评中表现优

异，总分稳居第一，达到 7 0 . 5 1分。该模型在 推 理 、 代 码 生 成 、 智 能 体 、 指 令 遵 循 等 多 个 方 面

表现出卓越的综合能力，特别是在代码生成）、指令遵循方面得分较高，体现了其强大的逻辑

推理和问题解决能力。

测 评 分 析

1. o4-mini(h igh)总分稳居第一。
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SuperCLUE通用能力测评榜单——基础模型榜单

Su p e r C L UE -基 础 模 型 总 榜
测 评 分 析

从各模型在不同维度的得分来看，能力发展不均衡现象明显。如代码生成维度，DeepSeek-V3-

0 3 2 4得分84.81，而部分模型得分较低，差距巨大 。 在 精 确 指 令 遵 循 维 度 ， 模 型 间 分 数 差 异 也

较为显著。这种不均衡体现了不同模型在能力侧重上的差异，也反映出大模型在追求综合能力

提升时，仍面临各维度能力协调发展的挑战。

3.各维度能力发展不均衡。

根据基础模型榜单可以发现，DeepS e e k -V3-0324以60.10的总分位居榜首，在多个维度展现出

强 大 实 力 ， 在 科 学 推 理 、 智 能 体 A gen t、 文 本 理 解 与 创 作 这 三 个 类 别 都 取 得 了 基 础 模 型 中 的 最

高分。排名靠前的模型在总分上与靠后模型拉开明显差距，显示出头部模型在综合能力上的优

势地位，也反映出大模型领域强者恒强的态势。

1.模型竞争激烈，头部模型优势凸显。

在国内模型表现方面， G L M - 4 - A i r - 2 5 0 4 1 4在数学推理上取得53.2 3 的 高 分 ， 仅 次 于 D e e p S e e k -

V3-0324。这些国内模型在细分领域的出色成绩，表明国内在大模型技术研发上不断取得突破，

在特定能力维度上已具备与国际模型竞争的实力。

2.国内模型在部分领域表现亮眼。
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开源模型榜单

S u p e r C L U E 开 源 榜 单

数 据 来 源 ： S u p e r C L U E ,  2 0 2 5 年 5 月 2 8 日 ；

注 ： 由 于 部 分 模 型 分 数 较 为 接 近 ， 为 了 减 少 问 题 波 动 对 排 名 的 影 响 ， 本 次 测 评 将 相 距 1 分 区 间 的 模 型 定 义 为 并 列 。

其 中 模 型 参 数 量 数 据 来 源 于 官 方 披 露 ， 若 模 型 为  M o E  架 构 ， 以 总 参 数 量 为 准 。

开源模型分析

 中文场景下，国内开源模型已具备较大优势

D e e p S e e k系列开源模型、Q w e n系列开源模型，在 5月 S u p e r C L U E 测评中表现优异，均有超

过Llama-4-Maverick-17B-128E-Instruct的表现，引领全球开源生态。

排名 模型名称 机构 参数量 总分

1 DeepSeek-R1 深度求索 671B 61.94 

2 DeepSeek-V3-0324 深度求索 671B 60.10 

2 Qwen3-32B(Thinking) 阿里巴巴 32B 59.32 

3 Qwen3-235B-A22B(Thinking) 阿里巴巴 235B 59.00 

3 Pangu Pro MoE-72B-A16B 华为 72B 58.75 

4 Qwen3-14B(Thinking) 阿里巴巴 14B 57.12 

5 Qwen3-8B(Thinking) 阿里巴巴 8B 53.78 

5 Qwen3-30B-A3B(Thinking) 阿里巴巴 30B 53.27 

- Llama-4-Maverick-17B-128E-Instruct Meta 400B 52.89 

6 GLM-Z1-AirX 智谱AI 32B 51.55 

6 GLM-4-Air-250414 智谱AI 32B 51.45 

6 DeepSeek-R1-Distill-Qwen-32B 深度求索 32B 50.81 

7 Qwen3-4B(Thinking) 阿里巴巴 4B 46.04 

8 MiniMax-Text-01 MiniMax 456B 43.35 

- Llama-3.3-70B-Instruct Meta 70B 42.20 

- Gemma-3-27b-it Google 27B 41.74 

- Gemma-3-12b-it Google 12B 36.57 

- Gemma-3-4b-it Google 4B 27.77 

9 GLM-4-9B-Chat 智谱AI 9B 27.73 

- Llama-3.1-8B-Instruct Meta 8B 24.12 

10 MiniCPM3-4B 面壁智能 4B 21.06 

11 Yi-1.5-9B-Chat-16K 零一万物 9B 19.81 

- Mistral-7B-Instruct-v0.3 Mistral AI 7B 12.47 
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SuperCLUE通用能力测评榜单——推理模型榜单

Su p er C L UE -推理模型总榜

在代码生成任务中，Qwen3-235B-A22B(Think ing)以90.53分位居国内榜首，不仅在国内领先，

更与OpenAI的o4-mini (h igh)差距微小。

测 评 分 析

3.代码生成能力成为竞争新焦点，国内模型实现突破。

根据推理模型榜单可以发现，国内模型成绩突出。 N e b u l a C o d e r - V 6、 D o u b a o - 1 . 5 - t h i n k i n g -

p r o - 2 5 0 4 1 5和 3 6 0 z h i n a o 2 - o 1 . 5并列第一 ， D e e p S e e k - R 1 、 Q w e n 3 - 2 3 5 B - A 2 2 B ( T h i n k i n g ) 和

S e n s e N o v a  V 6  R e a s o n e r 并 列 国 内 推 理 模 型 第 二 。 国 内 模 型 在 数 学 推 理 、 科 学 推 理 、 代 码 生

成三大任务上相互竞争，彰显出国内模型发展的蓬勃态势。 

1.国内模型表现亮眼，竞争激烈。

在 数 学 推 理 维 度 ， G L M - Z 1 - A i r X 以 6 4 . 4 1 分 领 跑 ； 而 科 学 推 理 方 面 ， N e b u l a C o d e r - V 6 、

D o u b a o - 1 . 5 - t h i n k i n g - p r o - 2 5 0 4 1 5领 先 于 其 他 模 型 。 反 观 排 名 较 后 的 模 型 ， 如 S p a r k  X 1 在 科

学推理上差距显著，反映出模型在跨学科推理能力上的不均衡发展。

2.数学推理与科学推理能力分化明显，头部模型优势突出。
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SuperCLUE-Agent：智能体测评分析

测 评 分 析

统计每个场景下的最高得分，发现在“票证系统”和“文件系统”场景下模型最高得分分别为：

1 0 0 分 和 9 5 分 ， 成 熟 度 较 高 ； 而 智 能 购 物 和 旅 游 出 行 两 个 场 景 的 模 型 最 高 得 分 只 有 6 0 分 ， 成 熟

度较低。

1.各应用场景上成熟度差异显著

27

S u p e r C L U E - A g e n t

表现最好的推理模型o4-mini(high)得分比表现最好的基础模型DeepSeek-V3-0324高7.77分。

排名前五的模型中有4个为推理模型。

3.推理模型领先于基础模型。

海外最高为o4-mini(high)，得分为76.01，比国内最高SenseNova V6 Reasoner (69 .59 )高出

6.42分。国内前三名的平均成绩（66.78）相比于海外前三名的平均分（73.67）低6.89分。

2.海外模型领先，国内最好模型与海外顶尖水平仍有一定差距。

数据来源： S u p e r C L U E ， 2 0 2 5 年 5 月 2 8 日。



SuperCLUE性价比区间分布-推理模型

趋势分析

数据来源： S u p e r C L U E ， 2 0 2 5 年 5 月 2 8 日；开源模型如 Q w e n 3 - 3 2 B ( T h i n k i n g ) 使用方式为 A P I ，价格信息均来自官方信息。
注：部分模型 A P I 的价格是分别基于输入和输出的  t o k e n s  数量确定的。这里我们依照输入  t o k e n s  与输出  t o k e n s  3 : 1  的比例来估算其整体价格。价格信息取自官方在 5 月的标准价格（非优惠价格）。

推 理 模 型 性 价 比 分 布

国产推理模型Doubao-1.5-thinking-pro-250415和DeepSeek-R1在性价比方面展

现出强大竞争力。海外模型Gemini 2.5 Flash Preview 05-20也具备高性价比，国

产模型Hunyuan-T1-20250403性价比也很高，虽然得分相比于之前三款模型较低，

但是价格便宜很多。

1. 国产推理模型凭借较低的价格实现高质量输出，展现出显著的性价比优势。

Gemin i  2 .5  Pro  Prev iew 05-06得分排在第二，但是价格远远高于其他模型；得

分较高的推理模型大多集中在中高性价比区域。o4-mini(high)以中等的价位领先

其他模型。

2.推理模型的能力与其API价格无关，o4-mini(high)以中等的价位领先其他模型。
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SuperCLUE性价比区间分布-基础模型

趋势分析基 础 模 型 性 价 比 分 布

国产基础模型DeepSeek-V3 -0 3 2 4在性价比方面展现出强大竞争力，以最高得分

领先其他模型，同时又保持了极低的应用成本。国产模型GLM-4-Air-250414和海

外模型Llama-4-Maverick-17B-128E-Instruct也具有高性价比。

1. 国产基础模型凭借较低的价格实现高质量输出，展现出显著的性价比优势。

DeepSeek-V3-0324以低价格最高得分领先其他模型。ChatGPT-4o- latest得分排

在第二，但是价格远远高于其他模型。高性价比和中性价比的模型价格都在10元

/百万Tokens之内。

2. 基础模型的综合能力与其API价格无关。
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数据来源： S u p e r C L U E ， 2 0 2 5 年 5 月 2 8 日；开源模型如 Q w e n 3 - 3 2 B ( T h i n k i n g ) 使用方式为 A P I ，价格信息均来自官方信息。
注：部分模型 A P I 的价格是分别基于输入和输出的  t o k e n s  数量确定的。这里我们依照输入  t o k e n s  与输出  t o k e n s  3 : 1  的比例来估算其整体价格。价格信息取自官方在 5 月的标准价格（非优惠价格）。



SuperCLUE大模型综合效能区间分布-推理模型

数据来源： S u p e r C L U E ， 2 0 2 5 年 5 月 2 8 日；
模型推理速度选取 5 月测评中具有公开 A P I 的模型。平均推理时间为所有测评数据推理时间的平均值（秒）。
推理任务得分为推理任务总分：数学推理、科学推理和代码生成的平均分。

推 理 模 型 推 理 效 能 区 间 趋势分析

本次测评有4个模型处于高效能区间，Gemini系列模型就占了3个，

3 6 0 zh in ao 2 - o 1 . 5 在准确度方面高于G e m i n i，但在推理速度方面

不如Gemini。

1.360zhinao2-o1.5和Gemini系列模型综合效能表现领先。

除 3 6 0 z h i n a o 2 - o 1 . 5 外 ， 国 内 推 理 模 型 皆 处 于 中 低 效 能 区 间 ， 如

Q w e n 3 系列推理模型绝大多数都处于中效能区，在推理任务上得

分可以比肩Gemin i系列模型，但在推理速度方面仍有较大提升空

间。

2.国内推理模型大部分处于中低效能区间。

对于在推理任务上得分较高的一系列模型，如NebulaCoder-V6、

Doubao-1 .5- th ink ing-pro-250415等，其平均推理时间也达到了

60秒以上。为了更好地将推理模型应用于实际场景，需要考虑如

何在确保较高推理准确度的同时提升推理速度。

3.兼顾推理速度和准确度是重难点。
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SuperCLUE大模型综合效能区间分布-基础模型

数据来源： S u p e r C L U E ， 2 0 2 5 年 5 月 2 8 日；
模型推理速度选取 5 月测评中具有公开 A P I 的模型。平均推理时间为所有测评数据推理时间的平均值（秒）。
总分为六大任务的平均分。

基 础 模 型 推 理 效 能 区 间 趋势分析

ChatGPT-4o- latest和grok-3- latest处于高效能区间，推理速度和

准 确 度 都 表 现 优 异 。 在 推 理 速 度 上 ， L l a m a - 4 - M a v e r i c k - 1 7 B -

128E-Instruct以唯一一个推理耗时在10秒以内领先其他模型。

1.海外基础模型综合效能领先。

国内基础模型中，GLM-4-Air -250414是唯一一个处于高效能区间

的模型，推理速度和准确度相较于高区间的其他模型都较差。

2.国内基础模型大部分处于中低效能区间。

被测的基础模型推理耗时均在10秒到20秒之间，但得分都在60分

以下，仍有一定的提升空间。

3.基础模型在提升准确度和减少推理时间方面有提升空间。
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国内大模型成熟度-SC成熟度指数

S u p e r C L U E 大 模 型 能 力 成 熟 度 指 数 - S C 指 数

数据来源：S u p e r CL UE,  2025年5月28日；S C成熟度指数=国内闭源模型最差成绩/国内闭源模型最好成绩。

国内大模型成熟度分析

1.高成熟度能力

 高成熟度指大部分闭源大模型普遍擅长的能力，

SC成熟度指数在0.8至1.0之间。

 当 前 国 内 大 模 型 成 熟 度 较 高 的 能 力 是 【 文 本 理

解 与 创 作 】 ， 也 是 目 前 产 业 和 用 户 侧 大 模 型 的

重点应用场景。

2.中成熟度能力

 中 成 熟 度 指 的 是 不 同 大 模 型 能 力 上 有 一 定 区 分

度 ， 但 不 会 特 别 大 。 S C 成 熟 度 指 数 在 0 . 5 至 0 . 8

之间。

 当 前 国 内 大 模 型 表 现 出 中 成 熟 度 的 能 力 是 【 代

码生成】、【智能体Agent】，还有一定优化空

间。

3.低成熟度能力

 低 成 熟 度 指 的 是 少 量 大 模 型 较 为 擅 长 ， 很 多 模

型无法胜任。SC成熟度指数在0.2至0.5之间。

 当 前 国 内 大 模 型 低 成 熟 度 的 能 力 是 【 精 确 指 令

遵循】、【数学推理】和【科学推理】。

指数
序号 能力 最高分 最低分 成熟度SC指数 成熟度区间

1 文本理解与创作 81.04 74.04 0.91 高成熟度
（>0.8）

2 代码生成 87.97 60.16 0.68

中成熟度
（0.5-0.8）

3 智能体Agent 69.59 35.81 0.51 

4 精确指令遵循 36.97 15.69 0.42

低成熟度
（0.2-0.5）5 数学推理 62.86 24.19 0.38 

6 科学推理 53.19 13.86 0.26
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Chatbot Arena是当前英文领域较为权威的

大模型排行榜，由LMSYS Org开放组织构

建，它以公众匿名投票的方式，对各种大型

语言模型进行对抗评测。

将SuperCLUE得分与ChatBot Arena得分

进行相关性计算，得到:

皮尔逊相关系数：0.86，P值：8.07e-05；

斯皮尔曼相关系数：0.89，P值：2.00e-05。

说明SuperCLUE基准测评的成绩，与人类

对模型的评估（以大众匿名投票的Chatbot 

Arena为典型代表），具有高度一致性。

评测与人类一致性验证：对比C h a t b o t  A r e n a

33
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SuperCLUE通用能力测评榜单——推理任务榜单

Su p er C L UE -推理任务总榜
测 评 分 析

从榜单来看，前几名模型总分差距微小，Doubao-1 .5- th ink ing-pro-250415等并列排名第一的

模型与并列排名第二的SenseNova  V6  R e a son e r等模型总分极为接近，显示推理能力的高水准

竞技。国内模型表现突出，标红的国内模型前三占据前 列 ， 与 国 外 O p e n A I 、 G o o g l e 等 的 部 分

模型形成有力竞争。

1. 国内模型在推理任务中竞争力强劲，头部模型得分紧密。

各推理子任务中，模型表现呈现差异化：数学推理以G LM -Z 1 - A i r X 为代表，展现强大的数学逻

辑推导能力；科学推理中， N e b u l a C o d e r - V 6和 D o u b a o - 1 . 5 - t h i n k i n g - p r o - 2 5 0 4 1 5 得 分 领 先 ，

擅长科学问题分析；代码生成任务里，Q w e n 3-235B -A 22B（90.53）和D ou b a o-1 . 5 - t h i n k i n g -

p r o-250415（87.97）表现优异，凸显编程推理优势。这种分化表明模型针对不同场景（如数

学计算、科学研究、代码开发）进行了专项优化，用户可根据具体需求选择适配模型，实现推

理能力的精准应用，也为模型在垂直领域的深度拓展提供了方向。

2.  推理子任务分化明显，模型优势场景各异。
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10B级别小模型榜单

S u p e r C L U E - 1 0 B 级 别 小 模 型 榜 单 10B级别小模型分析

 10B级别模型中，DeepSeek-R1-Dist i l l -Qwen-7B和Gemma-2-9b- i t分列国内外榜首

在本次SuperCLUE测评中，Qwen3-8B(Th ink ing)取得53.78分，取得10B以内模型的最

高分。 Q w e n 3 - 4 B ( T h i n k i n g ) 取得 4 6 . 0 4分排名国内第 2， G L M - 4 - 9 B - C h a t 以 2 7 . 7 3 分 位

于国内第三。Gemma-3-4b- i t取得27.77分，领跑海外10B以内模型。

 国内10B以内模型进展迅速，展现出极致的性价比

在10B以内模型中，超过40分的模型有2个，分别为Qwen3系列的Qwen3-8B(Think ing)

和Q w e n 3-4B ( Th in k i n g ) ，均是国内大模型。展现出 1 0 B 以内小参数量级模型的极致的

性价比。

国 内 外 对 比

 国内头部10B以内模型平均水平领

先于海外模型

 从 国 内 外 1 0 B 小 模 型 能 力 的 对 比 数 据

看，国 内 1 0 B 小 模 型 优 势 较 大 。 国 内

10B小模型前三名模型的得 分 相 较 于

国外前三名平均高出21.07分。

数 据 来 源 ： S u p e r C L U E ,  2 0 2 5 年 5 月 2 8 日 ；

注 ： 由 于 部 分 模 型 分 数 较 为 接 近 ， 为 了 减 少 问 题 波 动 对 排 名 的 影 响 ， 本 次 测 评 将 相 距 1 分 区 间 的 模 型 定 义 为 并 列 。 其 中 模

型 参 数 量 数 据 来 源 于 官 方 披 露 ， 若 模 型 为  M o E  架 构 ， 以 总 参 数 量 为 准 。

排名 模型名称 机构 参数量 总分

1 Qwen3-8B(Thinking) 阿里巴巴 8B 53.78 

2 Qwen3-4B(Thinking) 阿里巴巴 4B 46.04 

- Gemma-3-4b-it Google 4B 27.77 

3 GLM-4-9B-Chat 智谱AI 9B 27.73 

- Llama-3.1-8B-Instruct Meta 8B 24.12 

4 MiniCPM3-4B 面壁智能 4B 21.06 

5 Yi-1.5-9B-Chat-16K 零一万物 9B 19.81 

- Mistral-7B-Instruct-v0.3 Mistral AI 7B 12.47 
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S u p e r C L U E 端 侧 5 B 级 别 小 模 型 榜 单

数据来源：SuperCLUE,  2025年5月28日。

排名 模型名称 机构 参数量 总分
数学
推理

科学
推理

代码
生成

智能体
Agent

精确指令
遵循

文本理解
与创作

使用
方式

1 Qwen3-4B(Thinking) 阿里巴巴 4B 46.04 50.81 33.66 73.77 17.91 21.57 78.50 API

- Gemma-3-4b-it Google 4B 27.77 16.94 2.97 48.92 11.82 11.52 74.47 API

2 MiniCPM3-4B 面壁智能 4B 21.06 8.87 4.95 34.91 1.35 7.02 69.28 模型

2025年端侧小模型快速发展，已在设备端侧（非云）上实现本地运行，其中PC、手机、智能眼镜、机器人等大量场景已展现出极高的落地可行性。

 国内端侧小模型进展迅速，相比国外小模型，国内小模型在中文场景下展现出更好的性能表现

 Qwen3-4B(Thinking)表现惊艳，取得总分46.04分的优异成绩，在SuperCLUE端侧5B小模型榜单中排名榜首。其中文本理解与创作78.50分，与同等参数量级模型

Gemma-3-4b-it相比多个维度均有不同幅度的领先，展示出小参数量级模型极高的性价比。

 MiniCPM3-4B小模型同样表现不俗，取得总分21.06分，文本理解与创作的成绩已接近70分。

端侧5B级别小模型榜单
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• 排行榜官方地址：https: / /www.superclueai .com

• 官网：www.CLUEbenchmarks.com

• Github地址：https: / /g i thub.com/CLUEbenchmark

• 联系人：徐老师  18806712650（微信同号）     朱老师  18621237819（微信同号）

——立足业内领先的第三方大模型测评机构，致力于为业界提供专业测评服务：

扫码

关注

行业与专项大模型测评

聚焦测评大模型在行业落地应用效果，包括但不限于汽车、手机、金融、
工业、教育、医疗等行业大模型应用能力，中文Agent能力测评、大模型
安全评估、多模态能力测评、个性化角色扮演能力测评。

通用大模型测评

提供大模型综合性评测服务 ，输出全方位的评测报告，包括但不限于多维
度测评结果、横向对比、典型示例、模型优化建议。

多模态大模型测评

多维度全方位测评多模态大模型的基础能力与应
用能力，包括但不限于实时多模态交互、视频生
成基准测评、文生图测评、多模态理解测评等。

AI应用测评

提供AI大模型落地应用及工具测评，包括但不限
于生产力工具、代码助手、AI搜索等应用；AI PC、
AI手机、XR设备及具身智能等设备端应用。

大模型深度研究报告

提供国内外大模型深度研究报告，全面调研与分
析国内外大模型技术进展及应用落地情况 ，为企
事业单位提供及时、深度的第三方专业报告。

业务合作：请简要描述需求至合作邮箱 contact@superclue.ai

联系我们

S u p e r C L U E

交流

合作
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本报告为SuperCLUE团队制作，其版权归属SuperCLUE，任何机构和个人引用或转载本报告时需注明来源为SuperCLUE，且不得对本报告进行

任何有悖原意的引用、删节和修改。任何未注明出处的引用、转载和其他相关商业行为都将违反《中华人民共和国著作权法》和其他法律法规以及

有关国际公约的规定。对任何有悖原意的曲解、恶意解读、删节和修改等行为所造成的一切后果，SuperCLUE不承担任何法律责任，并保留追究

相关责任的权力。

• 免责条款

本报告基于中文大模型基准测评（SuperCLUE）5月的自动化测评结果以及已公开的信息编制，力求结果的真实性和客观性。然而，所有数据和分

析均基于报告出具当日的情况，对未来信息的持续适用性或变更不承担保证。本报告所载的意见、评估及预测仅为出具日的观点和判断，且在未来

无需通知即可随时更改。可能根据不同假设、研究方法、即时动态信息和市场表现，发布与本报告不同的意见、观点及预测，无义务向所有接受者

进行更新。

本团队力求报告内容客观、公正，但本报告所载观点、结论和建议仅供参考使用，不作为投资建议。对依据或者使用本报告及本公司其他相关研究

报告所造成的一切后果，本公司及作者不承担任何法律责任。
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